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1 Ââåäåíèå â ãèáðèäíûé èíòåëëåêò

1.1 ×òî åñòü ãèáðèäíûé èíòåëëåêò?

Ãèáðèäíûé èíòåëëåêò � ýòî ñîåäèíåíèå èíòåëëåêòà ÷åëîâåêà ñ "èíòåëëåê-
òîì"ìàøèíû è èõ âçàèìîäåéñòâèå ïðè ðåøåíèè ðàçëè÷íûõ çàäà÷. Ïðè ýòîì
îäèí èíòåëëåêò äîïîëíÿåòñÿ è óñèëèâàåòñÿ äðóãèì, íèâåëèðóÿ, òåì ñàìûì,
íåäîñòàòêè êàæäîãî. Î÷åâèäíî, ÷òî öåëåñîîáðàçíîñòü ïðèìåíåíèÿ äàííî-
ãî òèïà èíòåëëåêòà è ñîçäàíèå ñèñòåì íà åãî îñíîâå îïðåäåëÿþòñÿ ñëîæíî-
ñòüþ âîçíèêàþùèõ çàäà÷. Ýòî îáúÿñíÿåòñÿ íå òîëüêî êðèòåðèÿìè ñêîðîñòè
ðåøåíèÿ - çà÷åì òðàòèòü âðåìÿ íà îáúåêòèâíî ïðîñòûå çàäà÷è, êîòîðûå
ñïîñîáíû ðåøèòü, êàê îòäåëüíûå èíäèâèäóóìû, òàê è ïðîñòûå ìàòåìàòè-
÷åñêèå ìåòîäû è àëãîðèòìû? - íî è ñëîæíîñòüþ ýòèõ çàäà÷ è âåëè÷èíîé
íåîïðåäåëåííîñòè òåõ ñèñòåì, â êîòîðûõ ïðèõîäèòñÿ ðàáîòàòü ïðè èõ ðå-
øåíèè.

Èëîí Ìàñê â îäíîì èç ñâîèõ ïîñëåäíèõ èíòåðâüþ ðàññóæäàåò î òîì,
÷òî ëþäè äîëæíû â ñàìîå áëèæàéøåå âðåìÿ ñëèòüñÿ ñ èñêóññòâåííûì èí-
òåëëåêòîì è ñîçäàòü íîâóþ ôîðìó èíòåðôåéñà âçàèìîäåéñòâèÿ. Âîçìîæíî,
ýòîò ñèìáèîç ïðèáëèçèò ÷åëîâå÷åñòâî ê ðåøåíèþ îäíîé èç ñàìûõ òðóäíî
ðåøàåìûõ çàäà÷ � ïðîãíîçèðîâàíèþ áóäóùåãî ñ äîñòàòî÷íî âûñîêîé òî÷íî-
ñòüþ. Àáñîëþòíî âî âñåõ ñôåðàõ áèçíåñà, áåç èñêëþ÷åíèÿ, ëþäè óæå ìíîãî
ëåò ïûòàþòñÿ ðåøèòü ýòó çàäà÷ó ñ ïðèìåíåíèåì ðàçëè÷íûõ òåõíîëîãèé ñ
ðàçíîé ñòåïåíüþ óñïåøíîñòè. Èíâåñòîðû è òðåéäåðû ïûòàþòñÿ ïðåäñêà-
çûâàòü áóäóùèå çíà÷åíèÿ öåí àêöèé èëè óñïåõ êîìïàíèé äëÿ ïîëó÷åíèÿ
ñâåðõïðèáûëåé â èíâåñòèöèîííûõ ñäåëêàõ. Ïîëèòè÷åñêèå àíàëèòèêè ïðî-
ãíîçèðóþò èñõîä ïðåçèäåíòñêèõ âûáîðîâ, à êîðïîðàöèè òðàòÿò íåìàëûå
ñðåäñòâà â ïîïûòêàõ ïðåäóãàäàòü áóäóùèå òåõíîëîãè÷åñêèå òðåíäû. Ìíî-
ãèå èç ýòèõ âåðòèêàëåé óæå â òîé èëè èíîé ñòåïåíè èñïîëüçóþò èíòåë-
ëåêòóàëüíûé êðàóäñîðñèíã äëÿ ðåøåíèÿ ýòèõ çàäà÷. Äàâàéòå ðàññìîòðèì
òåêóùèå ðåøåíèÿ.

1.2 Ñôåðû ïðèìåíåíèÿ

1.2.1 Âåí÷óðíûå èíâåñòèöèè

Ñåé÷àñ áîëüøèíñòâî èíâåñòèöèîííûõ âåí÷óðíûõ ñäåëîê çàêðûâàþòñÿ òàê
íàçûâàåìûìè ñèíäèêàòàìè, ò.å. â ñäåëêå â îäíîì ðàóíäå îäíîâðåìåííî
ó÷àñòâóþò íåñêîëüêî èíâåñòîðîâ. È ñ êàæäûì ãîäîì ýòîò òðåíä òîëüêî
óñèëèâàëñÿ. Ïîìèìî ïðîñòî ñèíäèêàòíûõ ñäåëîê, â êîòîðûõ ó÷àñòâóþò
ïàðòíåðñêèå âåí÷óðíûå ôîíäû, êàæäûé ãîä îðãàíèçóþòñÿ ñïåöèàëüíûå
îáúåäèíåíèÿ/êëóáû êîëëåêòèâíûõ èíâåñòèöèé (ïðèìåð - Angel List). Ïî-
÷åìó âåí÷óðíûå (è íå òîëüêî) èíâåñòîðû ïðåäïî÷èòàþò âõîäèòü â ñäåëêè
íå â îäèíî÷êó, à ãðóïïîé, õîòÿ, êàçàëîñü áû, çà÷åì äåëèòüñÿ âûãîäíîé èí-
âåñòèöèåé ñî ñâîèìè êîíêóðåíòàìè ïî ðûíêó?

Îäíà èç ïðè÷èí ïîäîáíûõ ñòðóêòóð ñäåëîê êðîåòñÿ â èñïîëüçîâàíèè
ñèñòåìû êîëëåêòèâíîãî èíòåëëåêòà äëÿ õåäæèðîâàíèÿ ðèñêîâ îò âîçìîæ-
íûõ îøèáîê ãðóïïîâîãî ìûøëåíèÿ, êîãäà èíâåñòîð ìîæåò ïðèíÿòü îøè-
áî÷íîå ðåøåíèå î ñäåëêå íà ïî÷âå êàêîãî-òî ëîæíîãî èíñàéòà, òðåíäà èëè
íåäîñòàòî÷íîé êîìïåòåíöèè â êîíêðåòíîé îòðàñëè. Â ñèíäèêàòå æå íàáîð
êîìïåòåíöèé è ïðåäûäóùåãî îïûòà èíâåñòîðîâ ìîæåò áûòü î÷åíü ðàçíî-
ðîäíûì, ÷òî ïîçâîëÿåò âçãëÿíóòü è íà ñòàðòàï â öåëîì, è íà êîìàíäó, è íà
âîçìîæíûå ðèñêè ïîä ðàçíûìè óãëàìè. È â ñëó÷àå íàõîæäåíèÿ êàêèõ-òî
âåñêèõ ïðè÷èí äëÿ îòìåíû ñäåëêè � ñäåëàòü ýòî. Â áîëüøèíñòâå âåí÷óð-
íûõ èíâåñòèöèé ëó÷øàÿ ñäåëêà � ýòî íåðåàëèçîâàííàÿ ñäåëêà.

À òåïåðü ïðåäñòàâüòå, ÷òî ê êîëëåêòèâíîìó èíòåëëåêòó ïðîôåññèîíàëü-
íûõ èíâåñòîðîâ äîáàâèòü òåõíîëîãèþ èñêóññòâåííîãî èíòåëëåêòà, êîòîðàÿ
â ðåàëüíîì âðåìåíè íà îñíîâå ìíîæåñòâà äàííûõ (òàêèõ êàê: êîëè÷åñòâî
âûõîäîâ, ñèòóàöèÿ íà ôîíäîâîì ðûíêå â êîíêðåòíîé îòðàñëè, ñèòóàöèè íà
ðûíêå òðóäà è äàæå ïîâåäåíèÿ îñíîâàòåëåé ñòàðòàïà â ñîöèàëüíûõ ñåòÿõ)
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àäàïòèðóåòñÿ ê òåêóùåé ðûíî÷íîé ñèòóàöèè è ñîçäàåò ñèãíàëû äëÿ ïðè-
íÿòèÿ ðåøåíèÿ î âõîæäåíèè èëè íå âõîæäåíèè â òó èëè èíóþ ñäåëêó áåç
êàêîãî-ëèáî ýìîöèîíàëüíîãî ôàêòîðà. Áîëüøèíñòâî èíâåñòîðîâ ïðåäïîñåâ-
íûõ è ïîñåâíûõ ñòàäèé ïðèçíàþòñÿ, ÷òî ãëàâíûì ôàêòîðîì äëÿ ïðèíÿòèÿ
èõ èíâåñòèöèîííûõ ðåøåíèé îñòàþòñÿ äî ñèõ ïîð ýìîöèè.

1.2.2 Íàóêà

Ñèìáèîç äâóõ òèïîâ èíòåëëåêòîâ â äàííîì ñëó÷àå ìîã áû ýôôåêòèâíî íè-
âåëèðîâàòü íåäîñòàòêè ¾ýìîöèîíàëüíîãî¿ ïîäõîäà ëþäåé, óñèëèâ ñèãíàë
äëÿ ïðèíÿòèÿ ðåøåíèé ìíîæåñòâîì äåöåíòðàëèçîâàííûõ òî÷åê äëÿ àíà-
ëèçà äàííûõ. Ïðèìåíåíèå ïîäîáíîãî ïîäõîäà îáîñíîâàíî â ñèñòåìàõ ñ åùå
áîëüøåé ñòåïåíüþ íåîïðåäåëåííîñòè è âûñîêîé ñëîæíîñòüþ ðåøàåìûõ çà-
äà÷. Íàïðèìåð, áèîòåõíîëîãèè. Â èçâåñòíîé íàó÷íîé ðàáîòå êîëëåêòèâ èñ-
ñëåäîâàòåëåé ñîçäàë èãðó, â êîòîðîé êàæäûé ó÷àñòíèê ñ ðàçíîé ñòåïåíüþ
çíàíèÿ ìîã ïîó÷àñòâîâàòü â ïðîöåññå ìîëåêóëÿðíîãî äîêèíãà (ïðîöåññ, ïîç-
âîëÿþùèé ïðåäñêàçàòü ñòðóêòóðó áóäóùåãî õèìè÷åñêîãî ýëåìåíòà ñ æå-
ëàåìûìè ñâîéñòâàìè). Êàæäûé ó÷àñòíèê ýòîãî ïðîåêòà ìîã ðàñïîëîæèòü
ìîëåêóëó îòíîñèòåëüíî áåëêà ëþáûì ñïîñîáîì. Èñïîëüçóÿ òàêîé êðàóä-
ñîðñèíã îò ìíîæåñòâà ðàçëè÷íûõ ñïåöèàëèñòîâ ñîâìåñòíî ñ âèðòóàëüíûì
ñêðèíèíãîì (êîìïüþòåðíîå ìîäåëèðîâàíèå è machine learning), ó÷åíûå ñî-
çäàþò íîâûå ëåêàðñòâà ïóòåì ñîâìåùåíèÿ ìîëåêóëû (ëåêàðñòâà) è öåëåâî-
ãî áåëêà (ðàêîâîé ìèøåíè). Ñèíåðãèÿ äâóõ èíòåëëåêòîâ ïîìîãàåò ÷åëîâå-
÷åñòâó íàõîäèòü ëåêàðñòâà îò ðàíåå íåèçëå÷èìûõ çàáîëåâàíèé.

Â 1906 ãîäó èçâåñòíûé áðèòàíñêèé ó÷åíûé Ôðåíñèñ Ãàëüòîí ïîïàë íà
ñåëüñêóþ ÿðìàðêó, íà êîòîðîé â êà÷åñòâå ðàçâëå÷åíèÿ ïîñåòèòåëÿì ïðåä-
ëàãàëîñü íà ãëàç îöåíèòü âåñ âûñòàâëåííîãî íà âñåîáùåå îáîçðåíèå áûêà è
íàïèñàòü ýòó öèôðó íà ñïåöèàëüíîì áèëåòå. Çà ïðàâèëüíûå îòâåòû îðãà-
íèçàòîðû øîó îáåùàëè ïðèçû. Â ðåçóëüòàòå â ãîëîñîâàíèè ïðèíÿëè ó÷à-
ñòèå îêîëî 800 ÷åëîâåê � êàê çàÿäëûõ ôåðìåðîâ, òàê è ëþäåé, äàëåêèõ îò
ñêîòîâîä÷åñêèõ äåë. Ñîáðàâ ïîñëå ýòîé ÿðìàðêè âñå áèëåòû äëÿ àíàëèçà,
Ãàëüòîí ïîñ÷èòàë ñðåäíåå àðèôìåòè÷åñêîå çíà÷åíèå äëÿ âñåé âûáîðêè �
1197 ôóíòîâ. Ðåàëüíûé æå âåñ áûêà îêàçàëñÿ 1198 ôóíòîâ. Ðàçíîðîäíàÿ
ïóáëèêà äàëà îòâåò, ìàêñèìàëüíî ïðèáëèæåííûé ê ðåàëüíîìó ïîêàçàòåëþ.
Ñòàòèñòèêà øîó ¾Êòî õî÷åò ñòàòü ìèëëèîíåðîì¿ ïîêàçûâàåò, ÷òî â ñëó÷àå
çâîíêà ýðóäèðîâàííîìó äðóãó ïðàâèëüíûé îòâåò áûë âûáðàí ëèøü â 65%
ñëó÷àåâ, à êîãäà èãðîê âûáèðàë ïîìîùü çàëà, îòâåò áîëüøèíñòâà áûë âåð-
íûì â 91% ñëó÷àåâ.

Âî âðåìåíà áóìà èçó÷åíèÿ ãðóïïîâîé äèíàìèêè (20�60-å ãîäû ïðîøëî-
ãî âåêà) ïîäîáíûõ èññëåäîâàíèé ìóäðîñòè òîëïû ïðîâîäèëîñü î÷åíü ìíîãî.
Íàïðèìåð, ñîöèîëîã Õåéãåë Íàéò ïîïðîñèëà ñòóäåíòîâ îöåíèòü òåìïåðà-
òóðó â êîìíàòå. Ñðåäíèé àðèôìåòè÷åñêèé ïîêàçàòåëü ìíåíèÿ ãðóïïû ñî-
îáùèë î òîì, ÷òî òåìïåðàòóðà â êîìíàòå äîëæíà áûòü íà óðîâíå 22,44
ãðàäóñîâ, â òî âðåìÿ êàê ðåàëüíàÿ òåìïåðàòóðà ñîñòàâèëà 22,2 ãðàäóñà.

1.2.3 Êîðïîðàöèè

"Êîëëåêòèâíûé ðàçóì"äëÿ íîâûõ òåõíîëîãèé êîðïîðàòèâíîãî óïðàâëåíèÿ
èñïîëüçóþò êðóïíåéøèå ìèðîâûå êîðïîðàöèè (Google, Johnson & Johnson
è ðÿä íå ìåíåå ñåðüåçíûõ êîðïîðàöèé). Äëÿ êðàóäñîðñèíãà íîâûõ èäåé,
äëÿ ãåíåðàöèè ïðîãíîçîâ î áóäóùåì êîìïàíèè è åå êîíêóðåíòîâ (ïëàíû
ïðîäàæ, âûïóñê íîâûõ ïðîäóêòîâ, ñòàðò ðàáîòû íà íîâûõ ðûíêàõ) êîð-
ïîðàöèè óæå íà÷àëè èíòåãðèðîâàòü â ñâîè ñòðàòåãè÷åñêèå ïðîöåññû òåõ-
íîëîãèþ êðàóäñîðñèíãà èäåé è ïðåäñêàçàíèÿ áóäóùåãî. Ñ îäíîé ñòîðîíû,
òîï-ìåíåäæìåíò ñîáèðàåò (÷òî âàæíî, äåöåíòðàëèçîâàííî) ïðåäëîæåíèÿ è
ñèãíàëû îò ðàçëè÷íûõ ñîòðóäíèêîâ è äåïàðòàìåíòîâ � âåäü, òî÷êè çðåíèÿ
è ¾èíñàéòû¿ ó ìåíåäæåðà ïî ïðîäàæàì, åæåäíåâíî ñîáèðàþùåãî îáðàòíóþ
ñâÿçü îò ðûíêà, è ðàçðàáîò÷èêà, âëàäåþùåãî èíôîðìàöèåé î äåéñòâèòåëü-

4

http://gtr.rcuk.ac.uk/projects?ref=BB%2FL005263%2F1


íîé öåííîñòè òåõíîëîãèè è âûïîëíåíèÿ ïðîäóêòîâîãî ïëàíà êîìïàíèåé,
èìåþò ñîâåðøåííî ðàçíóþ ïðèðîäó è öåííîñòü. Ïîäêëþ÷èâ ê ýòîé ñèñòåìå
áåñïðèñòðàñòíûå àëãîðèòìû îáðàáîòêè áîëüøèõ äàííûõ (äàííûå î ïðîäà-
æàõ, àíàëèòè÷åñêèå îò÷åòû è ïðîãíîçû, ïîñòîÿííî ìåíÿþùóþñÿ ðûíî÷íóþ
ñèòóàöèþ) è ìàòåìàòè÷åñêîãî ìîäåëèðîâàíèÿ, òîï-ìåíåäæìåíò êîìïàíèè
ïîëó÷àåò äîñòóï ê î÷åíü öåííîìó äåöåíòðàëèçîâàííîìó èñòî÷íèêó ïðèíÿ-
òèÿ ðåøåíèé, êîòîðûé ìîæíî èñïîëüçîâàòü â ñâÿçêå ñ îñòàëüíûìè ñòðàòå-
ãè÷åñêèìè ïàðàìåòðàìè.

1.2.4 Ïîëèòèêà

Ïîäîáíàÿ òåõíîëîãèÿ, êîíå÷íî, áóäåò èñïîëüçîâàòüñÿ è â ïîëèòè÷åñêèõ öå-
ëÿõ. Ïðèìå÷àòåëüíûì ÿâëÿåòñÿ èçâåñòíûé ñòóäåí÷åñêèé ïðîåêò, çàïóùåí-
íûé â 1988, Iowa Electronic Market, è ñòàâøèé â ðåçóëüòàòå îäíèì èç ñàìûõ
òî÷íûõ èíñòðóìåíòîâ äëÿ ïðåäñêàçàíèÿ ðåçóëüòàòîâ ïîëèòè÷åñêèõ ñîáû-
òèé è âûáîðîâ äëÿ áîëüøèíñòâà ñòðàí. Ó÷àñòíèêè ýòîãî ¾ðûíêà¿ ìîãóò
ïîêóïàòü èëè ïðîäàâàòü êîíòðàêòû íà òå èëè èíûå èòîãè áóäóùèõ ïîëè-
òè÷åñêèõ ñîáûòèé (àíàëîãè÷íî êîðîòêèì è äëèííûì ïîçèöèÿì íà áèðæå),
ôîðìèðóÿ òåì ñàìûì îæèäàíèÿ è î÷åíü òî÷íóþ âåðîÿòíîñòü ïîáåäû òîãî
èëè èíîãî êàíäèäàòà â ïðåçèäåíòû. Íà ïðîòÿæåíèè 2-õ äåñÿòêîâ ëåò ýòà
òåõíîëîãèÿ ïðåäñêàçûâàëà ðåçóëüòàòû ïðåçèäåíòñêèõ âûáîðîâ â ÑØÀ ñ
íàèáîëüøåé òî÷íîñòüþ ïî ñðàâíåíèþ ñ ëþáûìè àíàëèòèêàìè èëè êîìïà-
íèÿìè (äî ïîñëåäíèõ âûáîðîâ, êñòàòè).

1.3 Ãèáðèäíûé èíòåëëåêò äëÿ èíâåñòèöèé
è óïðàâëåíèÿ êàïèòàëîì

Íî âñå æå ëèäåðîì â ãëóáèíå ïðîðàáîòêè è èñïîëüçîâàíèÿ ãèáðèäíîãî èí-
òåëëåêòà â áèçíåñå ÿâëÿþòñÿ, áåç ñîìíåíèÿ, ôèíàíñîâûå ðûíêè. Ñôåðà, â
êîòîðîé òðåéäåðàì ïðèõîäèòñÿ ïðèíèìàòü ðåøåíèÿ íà ìèëëèîíû äîëëàðîâ
êàæäóþ ñåêóíäó (à òîðãîâûì ðîáîòàì � êàæäóþ ìèëëèñåêóíäó). Ôèíàí-
ñîâûå ðûíêè � ýòî åæåäíåâíîå ïðåäñêàçàíèå áóäóùåãî â ÷èñòîì âèäå. Ïî
êàêîé öåíå è êîãäà ëó÷øå êóïèòü àêöèè Facebook, íåôòü ìàðêè Brent, àìå-
ðèêàíñêèé äîëëàð èëè Bitcoin? Íà âñå ýòè âîïðîñû òðåéäåðû è àíàëèòèêè
äåëàþò ïðîãíîçû êàæäóþ ìèíóòó.

Áîëüøèíñòâî òåêóùåé ðûíî÷íîé àíàëèòèêè, ñâÿçàííîé, íàïðèìåð, ñ
ïðîãíîçàìè áóäóùåãî â ôèíàíñàõ, ñîçäàåòñÿ îãðàíè÷åííûì ÷èñëîì ñïå-
öèàëèñòîâ, èñïîëüçóþùèõ ïðèìåðíî îäíó è òó æå èíôîðìàöèþ. Ñ êàæ-
äûì ãîäîì òåìï ïîëó÷åíèÿ èíôîðìàöèè óñêîðÿåòñÿ, à öåííîñòü ïîäîáíûõ
îò÷åòîâ ïàäàåò � âñå ìåíüøå ïðîôåññèîíàëüíûõ òðåéäåðîâ èõ ÷èòàþò è
âîñïðèíèìàþò âñåðüåç. Ïðè ýòîì, íà ïîäîáíóþ àíàëèòèêó â ìèðå òðàòÿò-
ñÿ âíóøèòåëüíûå äåíüãè. Òîëüêî â 2015 ãîäó ïðîôåññèîíàëüíûå òðåéäåðû
ïîòðàòèëè íà ïîêóïêó äàííûõ î ôèíàíñîâîì ðûíêå áîëåå $50 ìëðä. Èç
íèõ $4 ìëðä óøëî íà ïðîôåññèîíàëüíûå àíàëèòè÷åñêèå ñåðâèñû è ñèñòå-
ìû (Predictive Analytics). Ê 2020 ãîäó ýòîò ïîêàçàòåëü óâåëè÷èòñÿ ïðèìåð-
íî â øåñòü ðàç. È ýòî òîëüêî ïðîôåññèîíàëüíûå àíàëèòè÷åñêèå ñèñòåìû.
B2C-ðûíîê ôèíàíñîâîé èíôîðìàöèè äëÿ íåïðîôåññèîíàëîâ îãðîìåí � íà-
ïðèìåð, â ÑØÀ 54% æèòåëåé õîòÿ áû ðàç â æèçíè ïîêóïàëè êàêèå-ëèáî
àêöèè, à â Êèòàå òîðãîâëåé íà áèðæå çàíèìàþòñÿ ïðèìåðíî 30% æèòåëåé.

2 Ýêîñèñòåìà Ãèáðèäíîãî Èíòåëëåêòà

Òûñÿ÷è àíàëèòèêîâ â ïëàòôîðìå Cindicator åæåäíåâíî ãåíåðèðóþò ìíî-
æåñòâî ïðîãíîçîâ, îòâå÷àÿ íà ðÿä ñïåöèàëüíûõ âîïðîñîâ, êàñàþùèõñÿ öå-
íîâûõ óðîâíåé ðàçëè÷íûõ ôèíàíñîâûõ àêòèâîâ, ìàêðîýêîíîìè÷åñêèõ ïî-
êàçàòåëåé è ñîáûòèé, ñóùåñòâåííî âëèÿþùèõ íà ðûíîê.

5

https://tippie.biz.uiowa.edu/iem/


Ïðèìåðû:

- Ñïðîãíîçèðóéòå ìèíèìàëüíûé è ìàêñèìàëüíûé óðîâåíü ñòîèìîñòè
áèòêîèíà â òå÷åíèå ñëåäóþùèõ 7 äíåé;

- Ïðîáüþò ëè àêöèè Tesla óðîâåíü $345 äî êîíöà ðûíî÷íîé ñåññèè â
ïÿòíèöó?

- Ïîäíèìåòñÿ ëè óðîâåíü áåçðàáîòèöû â ÑØÀ äî 4.9% ñîãëàñíî îò÷åòó
îò 2 èþíÿ?

- Ñîáåðåò ëè Bancor áîëåå $100M â ïåðâóþ íåäåëþ ïðîâåäåíèÿ ICO?

- Êàêîâà âåðîÿòíîñòü âûñòàâëåíèÿ èìïè÷ìåíòà Òðàìïó â ñëåäóþùèå
3 ìåñÿöà?

Ïîëó÷åííûé íàáîð äàííûõ ïîñòóïàåò íà âõîä â ìàòåìàòè÷åñêèé áëîê,
ñîñòîÿùèé èç ìîäåëåé ìàøèííîãî îáó÷åíèÿ (î÷èñòêà äàííûõ, êëàñòåðèçà-
öèÿ, ëèíåéíàÿ ðåãðåññèÿ, áàéåñîâñêèå ìîäåëè, áóñòèíã, random forest è ðå-
øàþùèå äåðåâüÿ, ãåíåòè÷åñêèå àëãîðèòìû è íåéðîñåòè), â êîòîðîì ïðîèñ-
õîäèò îáðàáîòêà áîëüøèõ äàííûõ, âû÷èñëåíèÿ âåñîâ äîâåðèÿ àíàëèòèêîâ è
âûÿâëåíèÿ ñèñòåìàòèêè îøèáîê, óñòðàíåíèå øóìà è ãåíåðàöèÿ ôèíàëüíî-
ãî óòî÷íåííîãî òîðãîâîãî ñèãíàëà èëè äàòàñåòà äëÿ èíòåãðàöèè â òîðãîâûå
ñòðàòåãèè. Â îñíîâå íàøåé ñèñòåìû Ãèáðèäíîãî Èíòåëëåêòà ëåæèò ñèíåð-
ãèÿ êîëëåêòèâíîãî èíòåëëåêòà áîëüøîé ãðóïïû ðàçíîðîäíûõ äåöåíòðàëè-
çîâàííûõ àíàëèòèêîâ è èñêóññòâåííîãî èíòåëëåêòà (ìàøèííîå îáó÷åíèå,
ñàìîîáó÷àþùàÿñÿ ìîäåëü íà îñíîâå ìíîæåñòâà äèíàìè÷åñêèõ îáðàòíûõ
ñâÿçåé). Ðàçáåðåì áîëåå äåòàëüíî ýòè äâà ñèñòåìîîáðàçóþùèõ ýëåìåíòà
ýêîcèñòåìû.

2.1 Êîëëåêòèâíûé Èíòåëëåêò

Ëþáàÿ ñèñòåìà êîëëåêòèâíîãî èíòåëëåêòà äëÿ êîððåêòíîé ðàáîòû äîëæíà
îòâå÷àòü ñëåäóþùèìè êðèòåðèÿì. Ñëîæíîñòü êàæäîé ïîñòàâëåííîé çàäà-
÷è.

Íåëüçÿ äîáèòüñÿ ðåëåâàíòíûõ ðåçóëüòàòîâ, çàäàâàÿ ðàçíîðîäíûì ïîëü-
çîâàòåëÿì ÷åðåñ÷óð ñëîæíûå âîïðîñû (íàïðèìåð, êàêîâà áóäåò ñòîèìîñòü
áèòêîèíà â USD ÷åðåç 376 äíåé). Íî ñ äðóãîé ñòîðîíû, ïîëó÷àåìûé ñèã-
íàë äîëæåí îáëàäàòü äîñòàòî÷íîé öåííîñòüþ. Ïîìèìî ñëîæíîñòè ñàìîé
ïîñòàâëåííîé çàäà÷è/âîïðîñà, íóæíî ñîçäàòü äëÿ êàæäîãî ó÷àñòíèêà ìàê-
ñèìàëüíî óäîáíóþ èíôðàñòðóêòóðó äëÿ ñîçäàíèÿ òàêèõ ïðîãíîçîâ. Äëÿ
ýòîãî â äåêàáðå 2015 ìû çàïóñòèëè ìîáèëüíóþ ïëàòôîðìó, â êîòîðîé óäå-
ëÿåì îñîáîå âíèìàíèå èíòåðôåéñó âçàèìîäåéñòâèÿ ñ ôîðêàñòåðàìè. Â ðå-
çóëüòàòå, íà ãåíåðàöèþ îäíîãî äàòà-ïîèíòà êàæäûé ïîëüçîâàòåëü òðàòèò
â ñðåäíåì 3-5 ìèíóò.

Ðàçíîðîäíîñòü è äåöåíòðàëèçàöèÿ ãðóïïû.

×ëåíû ãðóïïû, îáúåäèíåííûå â åäèíûé êîëëåêòèâíûé ðàçóì, äîëæíû îá-
ëàäàòü ðàçëè÷íûì íàáîðîì çíàíèé è êîìïåòåíöèé, èíòåëëåêòîì, ëè÷íîãî
îïûòà, âçãëÿäîâ. Åñëè â ãðóïïå áóäåò ïðåîáëàäàòü êàêîé-òî îäèí ñåãìåíò,
òî â ñëó÷àå íàëè÷èÿ îøèáî÷íîãî èíñàéòà â íåì, ñèñòåìà íå ñìîæåò ñãåíåðè-
ðîâàòü äîñòîâåðíûé ñèãíàë. Â ãðóïïå ìîæåò áûòü áîëüøîå êîëè÷åñòâî øó-
ìà, îøèáîê, ñóáúåêòèâèçìà, íî èìåííî, ðàçíîðîäíîñòü è ðàçíîíàïðàâëåí-
íîñòü ýòîãî øóìà ïîçâîëÿåò äåâàëüâèðîâàòü åãî ïî ìîäóëþ (ñàìûé ïðîñòîé
ïðèìåð � ðàñïðåäåëåíèå Ãàóññà). Òàêæå ãðóïïà äîëæíà áûòü ïîëíîñòüþ
äåöåíòðàëèçîâàíà. Íóæíî èçáåãàòü ëþáîãî îáùåíèÿ è îáìåíà ìíåíèÿìè
âíóòðè ãðóïïû äëÿ èçáåæàíèÿ âëèÿíèÿ îäíèõ èíäèâèäóóìîâ íà äðóãèõ.

Ìîòèâàöèÿ êàæäîãî ÷ëåíà ãðóïïû.

Êàæäûé ýëåìåíò êîëëåêòèâíîãî ðàçóìà äîëæåí èìåòü î÷åíü âûñîêóþ ìî-
òèâàöèþ ãåíåðèðîâàòü ìàêñèìàëüíî òî÷íûé (ñîãëàñíî åãî òåêóùèì çíàíè-
ÿì è âîçìîæíîñòÿì) ñèãíàë/ïðîãíîç. Â íàøåé ïëàòôîðìå ìû ðàçðàáîòàëè
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äëÿ ýòîãî ìíîãîóðîâíåâóþ ìîòèâàöèþ, çàòðàãèâàþùóþ âàæíûå àñïåêòû
÷åëîâå÷åñêîé ïñèõîëîãèè.

a. Äåíåæíàÿ ìîòèâàöèÿ.Ìû ðàñïðåäåëÿåì êàæäûé ìåñÿö äåíåæíûå
ñðåäñòâà ïðîïîðöèîíàëüíî âíóòðåííåìó ðåéòèíãó êàæäîãî ïîëüçîâà-
òåëÿ â ïðèëîæåíèè. ×åì òî÷íåå ïîëüçîâàòåëü ãåíåðèðóåò ïðîãíîçû �
òåì áîëüøóþ ôèíàíñîâóþ êîìïåíñàöèþ îí ïîëó÷àåò. Ñîîòâåòñòâåííî,
êîìïåíñàöèÿ êàæäîãî ïîëüçîâàòåëÿ çàâèñèò îò åãî ëè÷íîé àêòèâíî-
ñòè è òî÷íîñòè ïðîãíîçîâ.

b. Ñîðåâíîâàòåëüíàÿ ìîòèâàöèÿ. Äëÿ ýòî ìû ðàçðàáîòàëè âíóòðåí-
íèå ðåéòèíãè ïîëüçîâàòåëåé, ñïåöèàëüíûå íîìèíàöèè è äðóãèå ýëå-
ìåíòû ãåéìèôèêàöèè äëÿ óâåëè÷åíèÿ ñîðåâíîâàòåëüíîé ñîñòàâëÿþ-
ùåé.

c. Ïðè÷àñòíîñòü ê ñäåëêàì è èíâåñòèöèÿì. Íà íàøåé ïëàòôîðìå
ïîëüçîâàòåëè íå ïðîñòî äåëàþò ïðîãíîç ðàäè ïîëó÷åíèÿ ìàêñèìàëü-
íîãî êîëè÷åñòâà î÷êîâ; êàæäûé èõ ïðîãíîç � ýòî ìèêðî-ó÷àñòèå êàæ-
äîãî â ðåàëüíîé èëè ñèìóëèðîâàííîé òîðãîâîé îïåðàöèè èëè èíâåñòè-
öèè. Íàø òîðãîâûé ðîáîò ñîâåðøàåò ðåàëüíóþ èëè ìîäåëèðîâàííóþ
ñäåëêó ïî êàæäîìó ñîçäàííîìó âîïðîñó. Ýòî çíà÷èòåëüíî óâåëè÷è-
âàåò âîâëå÷åííîñòü êàæäîãî ó÷àñòíèêà, êàê èíäèâèäóóìà, òàê è âñåé
ãðóïïû â öåëîì, ïîâûøàÿ òàêæå óðîâåíü îòâåòñòâåííîñòè.

d. Îáó÷åíèå. Åæåäíåâíî ïîëó÷àÿ îáðàòíóþ ñâÿçü ïî òî÷íîñòè ñâîèõ
ïðîãíîçîâ, à òàêæå óâåëè÷èâàÿ ñâîé óðîâåíü çíàíèÿ ïåðåä ïîäãîòîâ-
êîé ê êàæäîìó ïðîãíîçó - ôîðêàñòåðû ïîäíèìàþò ñâîé íàâûê è íàõî-
äÿò íàèëó÷øèå ñòðàòåãèè â ïðîãíîçèðîâàíèè ðàçíûõ òèïîâ èâåíòîâ.

2.2 Èñêóññòâåííûé èíòåëëåêò

Ñèñòåìà êîëëåêòèâíîãî èíòåëëåêòà ñëóæèò ëèøü ïåðâûì çâåíîì è ãåíå-
ðèðóþò áîëüøîé îáúåì ¾ñûðûõ¿ äàííûõ. Äàëüøå â ðàáîòó ïîäêëþ÷àåòñÿ
¾÷åðíûé ÿùèê¿ Cindicator, îñíîâíûìè ýëåìåíòàìè êîòîðîãî ÿâëÿþòñÿ:

1. Ñèñòåìà è ìåòîäû îïðåäåëåíèÿ âåñîâ äîâåðèÿ (ïîñòîÿííàÿ àäàïòàöèÿ
ïîñëå êàæäîãî âîïðîñà è ñäåëêè) äëÿ êàæäîãî ïîëüçîâàòåëÿ, êîòîðàÿ
ó÷èòûâàåò:

a. Ëè÷íûé òðåê ðåêîðä òî÷íîñòè êàæäîãî ó÷àñòíèêà ãðóïïû, ðàç-
äåëåííûé ïî ðàçëè÷íûì êëàñòåðàì (òèïû ñèãíàëîâ, âèäû èí-
ñòðóìåíòîâ, âçàèìîñâÿçè ìåæäó îòâåòàìè è òä);

b. Äèíàìè÷åñêàÿ îáðàòíàÿ ñâÿçü ïîñëå êàæäîé ñäåëêè, ó÷èòûâàþ-
ùàÿ ñòåïåíü öåííîñòè (ïðèáûëü èëè óáûòîê, è èõ ðàçìåð) ïðî-
ãíîçà êàæäîãî ïîëüçîâàòåëÿ;

c. Ïðåäèêòèâíàÿ ìîäåëü, êîòîðàÿ (íå äîæèäàÿñü ïðîäîëæèòåëüíî-
ãî âðåìåíè) ñïîñîáíà âûäåëèòü èç ãðóïïû ñóïåðôîðêàñòåðîâ.

2. Òîðãîâûå ñòðàòåãèè è ìîäåëè äëÿ ïîèñêà îïòèìàëüíîãî ñïîñîáà èñ-
ïîëüçîâàíèÿ ïîëó÷åííûõ îáîãàùåííûé äàííûõ äëÿ ñîçäàíèÿ òîðãî-
âûõ ðîáîòîâ:

a. Òåñòèðîâàíèå ðàçëè÷íûõ òîðãîâûõ ñòðàòåãèé è ãèïîòåç;

b. Ïîñòîÿííûå áåêòåñòû è ôîðâàðäòåñòû äëÿ àäàïòàöèè ìîäåëåé â
óñëîâèÿõ ïîñòîÿííî ìåíÿþùèõñÿ ðûíêîâ.

3 Token Sale

Ïðîâîäÿ âûïóñê èíôðàñòðóêòóðíûõ òîêåíîâ CND, ìû ïðåäëàãàåì âñåì
ó÷àñòíèêàì (òðåéäåðàì, èíâåñòîðàì, ôîðêàñòåðàì, àíàëèòèêàì, äàòàñàéí-
òèñòàì, êîìàíäå Cindicator) ñòàòü ñîçäàòåëÿìè òåõíîëîãè÷åñêîé ýêîñèñòå-
ìû ñ Ãèáðèäíûì Èíòåëëåêòîì, êîòîðàÿ ïîçâîëèò áîëåå ýôôåêòèâíî óïðàâ-
ëÿòü êàïèòàëîì. Êàæäûé äåðæàòåëü òîêåíà CND ñìîæåò ïîëó÷èòü ðàçëè÷-
íûé óðîâåíü äîñòóïà ê ñèãíàëàì, ñåðâèñàì è èíôîðìàöèîííî-àíàëèòè÷åñêèì
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ïðîäóêòàì Cindicator. Óðîâåíü äîñòóïà è íàáîð äîñòóïíûõ ïðîäóêòîâ è
èíñòðóìåíòîâ áóäåò çàâèñåòü îò êîëè÷åñòâà òîêåíîâ âî âëàäåíèè êàæäîãî
õîëäåðà.

Òîêåíû CND áóäóò òîðãîâàòüñÿ íà áèðæàõ, äàâàÿ âîçìîæíîñòü îòêðû-
òî ïîêóïàòü èõ (ðåçèäåíòàì ñòðàí, ãäå ïîêóïêà òîêåíîâ íå íàðóøàåò ìåñò-
íûõ çàêîíîâ), ïîëó÷àÿ ïðàâî íà ïîëó÷åíèå äîñòóïà ê àíàëèòè÷åñêèì ïðî-
äóêòàì èíôðàñòðóêòóðû Cindicator, èëè ïðîäàâàòü èõ çàèíòåðåñîâàííûì
òðåéäåðàì, àíàëèòèêàì èëè èíâåñòèöèîííûì ôîíäàì, êîòîðûå áóäóò çà-
èíòåðåñîâàíû â ïîëó÷åíèè ýòîãî äîñòóïà. Òîêåíû íå ìîãóò áûòü ïðîäàíû
ðåçèäåíòàì ÑØÀ, Ñèíãàïóðà è ÊÍÐ ëèáî äðóãèõ ñòðàí, ãäå ïðîäàæà òî-
êåíà ìîæåò ïîòðåáîâàòü ðåãèñòðàöèè åãî êàê öåííîé áóìàãè.

3.1 Öåëåñîîáðàçíîñòü âûïóñêà òîêåíîâ CND

Âûïóñê ñîáñòâåííûõ èíôðàñòðóêòóðíûõ òîêåíîâ îáóñëàâëèâàåòñÿ íåîáõî-
äèìîñòüþ ñîçäàíèÿ âíóòðåííåé ýêîíîìèêè â ýêîñèñòåìå, êîòîðàÿ óñòàíî-
âèò ïðîçðà÷íûå è ñïðàâåäëèâûå îòíîøåíèÿ ìåæäó âñåìè åå ó÷àñòíèêà-
ìè: ôîðêàñòåðàìè/àíàëèòèêàìè, òðåéäåðàìè, ôèíàíñîâûìè èíâåñòîðàìè,
äàòà-ñàéíòèñòàìè è êîìàíäîé Cindicator, à òàêæå ïîçâîëèò ñîçäàòü áîëåå
ýôôåêòèâíóþ áèçíåñ ìîäåëü äëÿ èñïîëüçîâàíèÿ òåõíîëîãèè ãèáðèäíîãî
èíòåëëåêòà ñîîáùåñòâîì.

3.1.1 Ýôôåêòèâíàÿ ýêîíîìè÷åñêàÿ ìîòèâàöèÿ âñåõ ó÷àñòíèêîâ
ýêîñèñòåìû

Áëîê÷åéí, äåöåíòðàëèçàöèÿ è ñïðàâåäëèâàÿ ñèñòåìà ýêîíîìè÷åñêîé ìîòè-
âàöèè èäåîëîãè÷åñêè è ñèñòåìíî âñòðàèâàåòñÿ â ñòðóêòóðó ïðåäèêòèâíîãî
ìîäóëÿ ïðîäóêòà â ÷àñòè ñîçäàíèÿ ñèñòåìû äîëãîñðî÷íîé ìîòèâàöèè ôîð-
êàñòåðîâ ñîâåðøàòü áîëåå êà÷åñòâåííóþ èíòåëëåêòóàëüíóþ ðàáîòó, òåì ñà-
ìûì, ïîâûøàÿ ýôôåêòèâíîñòü âñåé òåõíîëîãèè è å¼ ïîëüçû äëÿ ñîîáùåñòâà

Äëÿ áîëåå ýôôåêòèâíîé è ñïðàâåäëèâîé ìîòèâàöèè àêòèâíûõ ó÷àñòíè-
êîâ ýêîñèñòåìû (ôîðêàñòåðû â äàííûé ìîìåíò è äàòà-ñàéíòèñòû, òðåéäå-
ðû - â áóäóùåì) ìû ñâÿæåì êà÷åñòâî èõ âêëàäà â ýêîñèñòåìó íàïðÿìóþ ñ
ðåçóëüòàòîì òîðãîâûõ îïåðàöèé, ñîâåðøàåìûõ, â òîì ÷èñëå, íà îñíîâå ïî-
ëó÷àåìûõ îò íèõ ïðîãíîçîâ, èíòåëëåêòóàëüíîé ðàáîòû, ìîäåëåé îáðàáîòêè
äàííûõ è òîðãîâûõ ñòðàòåãèé.

Äëÿ ýòîãî ÷àñòü ñðåäñòâ ïîñëå êðàóäñåéëà è ïîëó÷åíèÿ íåîáõîäèìûõ ëè-
öåíçèé àëëîöèðóåòñÿ â òðåéäèíãîâûé ïîðòôåëü (óïðàâëÿåìûé Ãèáðèäíûì
Èíòåëëåêòîì), ïîòåíöèàëüíàÿ ïðèáûëü êîòîðîãî áóäåò óõîäèòü íà ïîïîë-
íåíèå äèíàìè÷åñêîãî ìîòèâàöèîííîãî ETH/BTC ïóëà, êîòîðûé â äàëüíåé-
øåì áóäåò ðàñïðåäåëÿòüñÿ ìåæäó ôîðêàñòåðàìè è äðóãèìè êîíòðèáüþòå-
ðàìè ýêîñèñòåìû (ñ ó÷åòîì èõ ðåéòèíãà è òî÷íîñòè íà ýòîì âðåìåííîì
îòðåçêå). Òàêèì îáðàçîì, ôèíàíñîâàÿ êîìïåíñàöèÿ àêòèâíûõ ó÷àñòíèêîâ
ýêîñèñòåìû áóäåò íàïðÿìóþ ñâÿçàíà ñ ðåçóëüòàòîì ðàáîòû òðåéäèíãîâîãî
ìîäóëÿ. Ýòà êîìïåíñàöèÿ ñîçäàíà äëÿ ìåõàíèçìà âîçíàãðàæäåíèÿ è ìîòè-
âàöèè ôîðêàñòåðîâ çà ïðåäîñòàâëåííûå òî÷íûå ïðîãíîçû äëÿ ýêîñèñòåìû.
Ýòà êîìïåíñàöèÿ íå ïðèìåíèìà äëÿ îáû÷íûõ äåðæàòåëåé òîêåíîâ CND.

3.1.2 Áèçíåñ/ýêîíîìè÷åñêàÿ íåîáõîäèìîñòü

Â òå÷åíèå âñåãî 2016 è íà÷àëà 2017 ãîäîâ ìû çàïóñêàëè òåñòîâûå èíòåãðà-
öèè ñ õåäæ-ôîíäàìè è áàíêàìè äëÿ ìîíåòèçàöèè íàøåé òåõíîëîãèè ïóòåì
ïðåäîñòàâëåíèÿ èì ðàçëè÷íûõ ïðîäóêòîâ è API. Ìû âûÿâèëè ñëàáóþ ìàñ-
øòàáèðóåìîñòü äàííîé êëàññè÷åñêîé B2B ìîäåëè - êðóïíûå ôîíäû õîòåëè
ìîíîïîëèçèðîâàòü íàøó òåõíîëîãèþ, äàííûå è òîðãîâûå ñèãíàëû (ïðåæäå
âñåãî èç-çà îãðàíè÷åííîé åìêîñòè ðûíêà - ôîíäû, îáëàäàþùèå îäíîé è òîé
æå öåííîé àëüôîé, íà÷àëè áû êîíêóðèðîâàòü ìåæäó ñîáîé â óòèëèçàöèè
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ýòèõ ñèãíàëîâ). Òàêèì îáðàçîì, ïðîäàæà íàøåãî ðåøåíèÿ áîëüøîìó êîëè-
÷åñòâó b2b êëèåíòîâ � íåöåëåñîîáðàçíà ñ ýêîíîìè÷åñêîé òî÷êè çðåíèÿ.

Âûïóñê èíôðàñòðóêòóðíûõ òîêåíîâ - ýòî ñëåäóþùèé øàã ê ñîçäàíèþ
òåõíîëîãè÷åñêîé èíôðàñòðóêòóðû (API + ïðîãíîñòè÷åñêèé ìîäóëü + data
science ìîäóëü + òîðãîâûé ìîäóëü + GUI ìîäóëü), êîòîðóþ áóäóò èñïîëüçî-
âàòü èíâåñòèöèîííûå ôîíäû íîâîãî ôîðìàòà è óòèëèçèðîâàòü ìàêñèìàëü-
íî ýôôåêòèâíî âñå ïðîäóêòû è ìîùíîñòè òåõíîëîãèè Ãèáðèäíîãî Èíòåë-
ëåêòà.

Ôîíäû, êîòîðûå ïðèîáðåòóò äàííóþ òåõíîëîãèþ, áóäóò ðåãóëÿðíî îòäà-
âàòü % (performance fee) îò ñâîåé ïîòåíöèàëüíîé ïðèáûëè, íà êîòîðóþ áó-
äåò îñóùåñòâëÿòüñÿ ïîïîëíåíèå äèíàìè÷åñêîãî ìîòèâàöèîííîãî ETH/BTC
ïóëà äëÿ âîçíàãðàæäåíèÿ ìîòèâàöèè âñåõ àêòèâíûõ ó÷àñòíèêîâ ýêîñè-
ñòåìû (ôîðêàñòåðû, òðåéäåðû, äàòà-ñàéíòèñòû). Ãîòîâíîñòü ýòîé èíôðà-
ñòðóêòóðû äëÿ ôîíäîâ çàïëàíèðîâàíà íà 2019 ãîä.

Äëÿ ñîõðàíåíèÿ ìàêñèìàëüíîé ýôôåêòèâíîñòè óòèëèçàöèè íàøåé òåõ-
íîëîãèè èíâåñòèöèîííûìè ôîíäàìè (õåäæ ôîíäû, êðèïòî-ôîíäû, âåí÷óð-
íûå ôîíäû) - äîñòóï ê ýòîé èíôðàñòðóêòóðå ìîæíî áóäåò ïîëó÷èòü, âëàäåÿ
çíà÷èòåëüíûì êîëè÷åñòâîì òîêåíîâ CND.

3.2 Ïàðàìåòðû ïðîâåäåíèÿ Token Sale

3.2.1 Ïàðàìåòðû âûïóñêà CND òîêåíîâ

Òîêåíû Cindicator áóäóò âûïóùåíû íà ïëàòôîðìå áëîê÷åéíà Ethereum ïî
ïðîòîêîëó ERC20.

Ïåðâè÷íîå ðàçìåùåíèå òîêåíîâ íà÷í¼òñÿ 12 ñåíòÿáðÿ è ïðîäîëæèòñÿ äî
12 îêòÿáðÿ.

Äî îòêðûòîãî òîêåíñåéëà ìû ïëàíèðóåì ïðîâåñòè ïðîäàæó òîêåíîâ ÷å-
ðåç White List â íåñêîëüêî èòåðàöèé. Âîçìîæíî, âñå òîêåíû áóäóò ïðîäàíû
÷åðåç ýòè ñòàäèè äî ñòàðòà îòêðûòîãî òîêåíñåéëà.

Â ïåðèîä êðàóäñåéëà áóäåò âûïóùåíî 100% òîêåíîâ.

Äîñòóïíûå ñïîñîáû äëÿ ïîêóïêè: ETH.

Öåíà 1 CND = $0.01 (ýêâèâàëåíò â ôèàòíîé âàëþòå ïîêàçàí òîëüêî äëÿ
áîëåå íàãëÿäíîé èëëþñòðàöèè; ôèàòíûå âàëþòû â õîäå Token Sale ïðèíè-
ìàòüñÿ íå áóäóò).

Ìàêñèìàëüíàÿ öåëåâàÿ ñóììà = $15,000,000.

3.2.2 Ðàñïðåäåëåíèå CND òîêåíîâ

Òîêåíû ïîäåëÿòñÿ ñëåäóþùèì îáðàçîì:

75% � ïîêóïàòåëÿì òîêåíîâ â êðàóäñåéëå;

20% � êîìïàíèè Cindicator (áóäåò íàëîæåí âåñòèíã);

3.8% � ñîâåòíèêàì è ïàðòíåðàì;

1% � áîíóñíàÿ ïðîãðàììà;

0.2% � òåêóùèì ôîðêàñòåðàì ñèñòåìû (ïðîïîðöèîíàëüíî èõ ñóììàð-
íîìó ðåéòèíãó).

3.2.3 Ðàñïðåäåëåíèå ïðèâëå÷åííûõ ñðåäñòâ ïîñëå Token Sale

Ïðèâëå÷åííûå ñðåäñòâà áóäóò ðàñïðåäåëåíû ñëåäóþùèì îáðàçîì (íåîêîí-
÷àòåëüíûå öèôðû, êîòîðûå ìîãóò ìåíÿòüñÿ îò òðåáóåìûõ íóæä â ðàçâèòèè
êîìïàíèè):
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55% - Áþäæåò íà ïðîäîëæåíèå íàó÷íîé ðàáîòû, ðàçðàáîòêó èíôðà-
ñòðóêòóðû, âûïóñê è ïðîäâèæåíèå íîâûõ ïðîäóêòîâ, ðàçâèòèå ïëàò-
ôîðìû Ãèáðèäíîãî Èíòåëëåêòà:

1) Ðàçðàáîòêà: Data Science, Machine Learning, ìîäóëè AI, ìîáèëü-
íûå ïðèëîæåíèÿ, âåá-âåðñèè, ïðîäóêòû, API, õîñòèíã ñåðâèñû,
ñåðâåðíûå ìîùíîñòè;

2) Òðåéäèíã: òîðãîâûå ñåðâèñû è òåðìèíàëû, ðàçðàáîòêà òîðãîâûõ
àëãîðèòìîâ è èíôðàñòðóêòóðû;

3) Îïåðàöèîííûå ðàñõîäû: çàðàáîòíûå ïëàòû, àðåíäà îôèñîâ, ïðî-
÷èå îïåðàöèîííûå ðàñõîäû;

20% � Ïîðòôåëü Ãèáðèäíîãî Èíòåëëåêòà äëÿ âàëèäàöèè òåõíîëîãèè,
íàêîïëåíèÿ âàëèäíûõ òîðãîâûõ äàííûõ è ôîðìèðîâàíèÿ äèíàìè÷å-
ñêîãî ìîòèâàöèîííîãî ETH/BTC ïóëà äëÿ ôîðêàñòåðîâ. Ðåçóëüòàòû
òðåéäèíãà ýòîãî ïîðòôåëÿ òàêæå áóäóò ñëóæèòü äëÿ íàêîïëåíèÿ èñ-
òîðèè ñäåëîê, ÷òî áóäåò ñïîñîáñòâîâàòü ðîñòó èíòåðåñà è ñïðîñà íà
ïðîäóêòû Cindicator íà ïðîôåññèîíàëüíîì ðûíêå èíâåñòîðîâ è òðåé-
äåðîâ.

10% � Ìàðêåòèíã: ïðîäâèæåíèå ïëàòôîðìû êîëëåêòèâíîãî èíòåë-
ëåêòà äëÿ êðàòíîãî ðîñòà êîëè÷åñòâà ôîðêàñòåðîâ.

5% � Óñëóãè þðèñòîâ, ðàáîòà íàä ñîâåðøåíñòâîâàíèåì þðèäè÷åñêîé
ñòðóêòóðû è çàùèòîé ïðàâ èíâåñòîðîâ.

5% � Ðåçåðâíûé ôîíä äëÿ åæåìåñÿ÷íîãî âîçíàãðàæäåíèÿ ôîðêàñòå-
ðîâ.

5% � Ïîãëîùåíèÿ è áóäóùèå ïàðòí¼ðñòâà ñ öåëüþ ñèíåðãåòè÷åñêîãî
ðàçâèòèÿ ýêîñèñòåìû ãèáðèäíîãî èíòåëëåêòà.

4 Ýêîíîìè÷åñêàÿ ìîäåëü ýêîñèñòåìû

4.1 Ïðîäóêòû äëÿ äåðæàòåëåé òîêåíîâ CND

Ïðîâîäÿ Token Sale, ìû ïðåäëàãàåì áóäóùèì âëàäåëüöàì òîêåíîâ CND
ïîëó÷èòü ýêñêëþçèâíûé äîñòóï ê ÷àñòè ðàçðàáàòûâàåìîé èíôðàñòðóêòó-
ðû Ãèáðèäíîãî Èíòåëëåêòà. Äåðæàòåëè èíôðàñòðóêòóðíûõ òîêåíîâ CND
ñìîãóò ïîëó÷èòü ðàçëè÷íûè óðîâåíü äîñòóïà ê èíäèêàòîðàì, ðåéòèíãàì è
âíóòðåííèì àíàëèòè÷åñêèì ïðîäóêòàì Cindicator.

Âëàäåëüöû òîêåíîâ ñìîãóò ïîëó÷èòü äîñòóï ê ñëåäóþùåé ÷àñòè èíôðà-
ñòðóêòóðû:

- èíäèêàòîðû òðàäèöèîííûõ è êðèïòî ðûíêîâ (âåðîÿòíîñòü ðîñòà/ïàäå-
íèÿ öåíû àêòèâîâ, âåðîÿòíîñòü îïåðåæåíèÿ êîíñåíñóñà àíàëèòèêîâ
â êîðïîðàòèâíûõ è ìàêðîýêîíîìè÷åñêèõ ñîáûòèÿõ, èíäèêàòîðû äî-
ñòèæåíèÿ îïðåäåëåííûõ öåíîâûõ óðîâíåé, èíäèêàòîðû âåðîÿòíîñòè
îñóùåñòâëåíèÿ çíà÷èìûõ ñîáûòèé, âëèÿþùèõ íà ðûíîê);

- âñïîìîãàòåëüíûå ñåðâèñíûå ïðîäóêòû äëÿ òðåéäèíãà (Telegram è Slack
áîòû, íîòèôèêàòîðû, ïðîäóêòû äëÿ ìîíèòîðèíãà ñîñòîÿíèÿ ïîðòôå-
ëÿ);

- àíàëèòè÷åñêèå ïðîäóêòû (ðåéòèíãè ICO, àíàëèç ñîñòîÿíèÿ ðûíêà,
due diligence ICO, àíàëèç ïîðòôåëÿ èíâåñòîðà);

- ðûíî÷íûå èíäåêñû è ñàíòèìåíòû, ñãåíåðèðîâàííûå Ãèáðèäíûì Èí-
òåëëåêòîì.

Èñïîëüçîâàíèå äàííûõ àíàëèòè÷åñêèõ ïðîäóêòîâ èíôðàñòðóêòóðû âëà-
äåëüöàìè òîêåíîâ íå ïîâëèÿåò íà öåííîñòü ïîëó÷àåìûõ äàííûõ îò Ãèáðèä-
íîãî Èíòåëëåêòà, ïîñêîëüêó êàæäûé èíäèêàòîð èëè èíäåêñ ÿâëÿåòñÿ íå
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îäíîçíà÷íûì òîðãîâûì ñèãíàëîì, à ëèøü äîïîëíèòåëüíîé ìåòðèêîé ïðè
àíàëèçå ðûíêà â ïðîöåññå ïðèíÿòèÿ èíâåñòèöèîííîãî ðåøåíèÿ. Ýòè äàí-
íûå è àíàëèòè÷åñêèå ïðîäóêòû ïðèíåñóò ïîëüçó äëÿ äåðæàòåëåé òîêåíîâ
è ïðîçðà÷íîñòü ýêîñèñòåìå.

Îäíàêî, ÷àñòü èíôðàñòðóêòóðû, ïðåäíàçíà÷åííàÿ äëÿ íåïîñðåäñòâåí-
íîãî èñïîëüçîâàíèÿ â óïðàâëåíèè êàïèòàëîì (êîìàíäû òðåéäåðîâ, ìîäå-
ëè ìàøèííîãî îáó÷åíèÿ, òîðãîâûå ñòðàòåãèè) îñòàíåòñÿ â öåíòðàëèçîâàí-
íîé ÷àñòè ñèñòåìû. Ýòî íåîáõîäèìî äëÿ òîãî, ÷òîáû öåííîñòü èñïîëüçî-
âàíèÿ Ãèáðèäíîãî Èíòåëëåêòà ðåàëèçîâûâàëàñü ìàêñèìàëüíî ýôôåêòèâíî
íà ñëåäóþùåì ýòàïå â ìîìåíò ïðåäîñòàâëåíèÿ çàèíòåðåñîâàííûì ôîíäàì
äîñòóïà êî âñåé òåõíîëîãè÷åñêîé èíôðàñòðóêòóðå (ñì. ðàçäåë 4.6).

4.2 Îãðàíè÷åííîñòü äîñòóïà ê ïðîäóêòàì

×òîáû íå ðàçìûâàòü öåííîñòü àíàëèòè÷åñêèõ äàííûõ (ââèäó åìêîñòè ðûí-
êà è ïîòåíöèàëüíîãî âëèÿíèÿ íà íåãî), óðîâåíü äîñòóïà è íàáîð äîñòóïíûõ
ïðîäóêòîâ è èíñòðóìåíòîâ áóäåò îãðàíè÷åí è îñóùåñòâëÿòüñÿ çà òîêåíû
CND.

×àñòü ïðîäóêòîâ áóäåò ïðîñòî äîñòóïíà äåðæàòåëÿì òîêåíîâ â ñîîò-
âåñòâèè ñ èõ óðîâíåì áàëàíñà, à ÷àñòü ïðîäóêòîâ áóäåò ðåàëèçîâûâàòüñÿ
íà ïðîäàæó çà ïåðåâîä CND òîêåíîâ â äèíàìè÷åñêèé ìîòèâàöèîííûé ïóë
CND òîêåíîâ. Òî÷íîå ôîðìèðîâàíèå óðîâíåé äîñòóïà áóäåò çàâèñåòü îò ðå-
çóëüòàòîâ êðàóäñåéëà (êîëè÷åñòâà âûïóùåííûõ òîêåíîâ), äèíàìèêè ðûíêà
è îïðåäåëÿòüñÿ öåëåñîîáðàçíîñòüþ äëÿ âíóòðåííåé ýêîíîìèêè Cindicator.

Ìû îïóáëèêóåì ïåðâûé âàðèàíò ñåòêè äîñòóïà ê íàøèì ïðîäóêòàì,
ñèãíàëàì è äàííûì ïîñëå çàâåðøåíèÿ Token Sale.

Ýòè ïðîäóêòû ìû áóäåì äîñòàâëÿòü ðàçëè÷íûìè ñïîñîáàìè ïî ìåðå
çàâåðøåíèÿ ðàáîòû íàä êàæäûì èç ïðîäóêòîâ:

- Åæåäíåâíàÿ/íåäåëüíàÿ/ìåñÿ÷íàÿ ðàññûëêà èíäèêàòîðîâ â ìåññåíä-
æåð/ïî÷òó;

- SaaS (Software as a Service) - ëè÷íûé êàáèíåò ñ ôóíêöèîíàëîì ïðî-
ñìîòðà èíäèêàòîðîâ, äàííûõ è àíàëèòèêè Ãèáðèäíîãî Èíòåëëåêòà ïî
ðàçëè÷íûì ñîáûòèÿì;

- Ìîáèëüíîå ïðèëîæåíèå;

- Äîñòóï ïî API.

4.3 Òîðãîâûé ïîðòôåëü Ãèáðèäíîãî Èíòåëëåêòà

Äëÿ âàëèäàöèè R&D ðàáîò ïî ðàçâèòèþ òåõíîëîãèè Ãèáðèäíîãî Èíòåëëåê-
òà è äëÿ âåðèôèêàöèè êà÷åñòâà àíàëèòè÷åñêèõ ïðîäóêòîâ Cindicator áóäåò
ñîçäàí òîðãîâûé ïîðòôåëü Ãèáðèäíîãî Èíòåëëåêòà.

Ãèáðèäíûé òîðãîâûé ïîðòôåëü áóäåò ðàçäåë¼í íà òðè ÷àñòè äëÿ ïîêðû-
òèÿ íàèáîëåå èíòåðåñíûõ è ìàñøòàáèðóåìûõ òîðãîâûõ ñòðàòåãèé, à òàêæå
äëÿ ýôôåêòèâíîãî õåäæèðîâàíèÿ ðèñêîâ:

a. Àêòèâíûé êðèïòî-òðåéäèíã íà îñíîâå òåõíîëîãèé Cindicator è ïîëó-
÷åííûõ äàííûõ è ñèãíàëîâ îò êîíñåíñóñà Ãèáðèäíîãî Èíòåëëåêòà.
Äîëÿ ýòîé ÷àñòè ïîðòôåëÿ áóäåò âàðüèðîâàòüñÿ â çàâèñèìîñòè îò ëèê-
âèäíîñòè êðèïòî-ðûíêà. Íà äàííûé ìîìåíò ëèêâèäíîñòü ïîçâîëÿåò
êîìôîðòíî çàäåéñòâîâàòü â àêòèâíûõ ñòðàòåãèÿõ íåáîëüøîé ïðîöåíò
îò îáùåãî îáúåìà ïîðòôåëÿ. Ðåçóëüòàò òîðãîâëè ýòîé ÷àñòè ïîðòôåëÿ
áóäåò ñ÷èòàòüñÿ ïî áåí÷ìàðêó áèòêîèíà;

b. Çàùèòíûé buy&hold ïîðòôåëü êðèïòî-èíñòðóìåíòîâ (ïðîïîðöèÿ ðàç-
ëè÷íûõ èíñòðóìåíòîâ â ïîðòôåëå îïðåäåëÿåòñÿ êîíñåíñóñîì). Çàäà÷à
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Ãèáðèäíîãî Èíòåëëåêòà îïðåäåëèòü îïòèìàëüíîå ñîîòíîøåíèå êðèïòî-
èíñòðóìåíòîâ ñ òî÷êè çðåíèÿ ìèíèìèçàöèè ðèñêà è ïîääåðæèâàòü ýòî
ñîîòíîøåíèå àêòóàëüíûì. Ðåçóëüòàò òîðãîâëè ýòîé ÷àñòè ïîðòôåëÿ
áóäåò ñ÷èòàòüñÿ ïî áåí÷ìàðêó áèòêîèíà;

c. Àêòèâíûé òðåéäèíã òðàäèöèîííûõ ôèíàíñîâûõ èíñòðóìåíòîâ ôîí-
äîâîãî, ôüþ÷åðñíîãî è âàëþòíîãî ðûíêîâ íà îñíîâå òåõíîëîãèé Cindi-
cator è ïîëó÷åííûõ äàííûõ è ñèãíàëîâ îò êîíñåíñóñà Ãèáðèäíîãî
Èíòåëëåêòà. Äàííàÿ ÷àñòü ïîðòôåëÿ èñïîëüçóåòñÿ äëÿ äåìîíñòðà-
öèè âîçìîæíîñòåé Ãèáðèäíîãî Èíòåëëåêòà íà òðàäèöèîííûõ ðûíêàõ.
Îíà ìîæåò òàêæå òðàêòîâàòüñÿ êàê �çàùèòíàÿ� ïî îòíîøåíèþ êî âñå-
ìó êðèïòî-ïîðòôåëþ. Â ñëó÷àå ñèëüíîãî ïàäåíèÿ êðèïòî-ðûíêà äî-
ïóñêàåòñÿ ïåðåâîä ÷àñòè ñðåäñòâ â êðèïòî-àêòèâû ñ öåëüþ çàðàáîòêà
íà âîññòàíîâëåíèè ýòîãî ðûíêà. Ðåçóëüòàò òîðãîâëè ýòîé ÷àñòè ïîðò-
ôåëÿ áóäåò ñ÷èòàòüñÿ ïî áåí÷ìàðêó USD.

Àêòèâíîå óïðàâëåíèå ýòèì ïîðòôåëåì íà÷íåòñÿ â òå÷åíèå íåñêîëüêèõ
ìåñÿöåâ ïîñëå çàâåðøåíèÿ êðàóäñåéëà. Äëÿ ýòîãî íàì áóäåò íåîáõîäèìî
çàâåðøèòü ïîäãîòîâêó âñåé òîðãîâîé èíôðàñòðóêòóðû, ñ÷åòîâ/àêêàóíòîâ
è þðèäè÷åñêîé ñòðóêòóðû (íåîáõîäèìî ôîðìèðîâàíèå îòäåëüíîãî þðèäè-
÷åñêîãî ëèöà äëÿ ôîíäà è ïîëó÷åíèå íåîáõîäèìûõ ëèöåíçèé).

Óïðàâëåíèå ýòèì ïîðòôåëåì áóäåò îñóùåñòâëÿòüñÿ íàøåé êîìàíäîé
òðåéäåðîâ è òîðãîâûõ ðîáîòîâ, êîòîðûå áóäóò èñïîëüçîâàòü äàííûå, ñèã-
íàëû è àíàëèòèêó, ïîëó÷àåìûå ñ ïîìîùüþ òåõíîëîãèè Ãèáðèäíîãî Èíòåë-
ëåêòà. Ìû áóäåì èñïîëüçîâàòü ðàçíîîáðàçíûå ñòðàòåãèè íà ôèíàíñîâûõ
ðûíêàõ (êðèïòî è òðàäèöèîííîì) íà ðàçëè÷íûõ òàéìôðåéìàõ - îò êðàòêî-
ñðî÷íûõ ñäåëîê äî äîëãîñðî÷íûõ èíâåñòèöèé. Îñíîâíûì êðèòåðèåì ïðè-
ìåíåíèÿ òîé èëè èíîé ñòðàòåãèè, èíâåñòèöèè â òîò èëè èíîé àêòèâ, áóäåò
ïîëîæèòåëüíàÿ îöåíêà Ãèáðèäíûì Èíòåëëåêòîì, à òàêæå óñïåøíàÿ àïðî-
áàöèÿ â âèäå áåêòåñòîâ è ôîðâàðä-òåñòîâ.

Íàøà êîìàíäà áóäåò ñîñòàâëÿòü ïîäðîáíûå åæåìåñÿ÷íûå îò÷åòû ïî
ïðîâåäåííûì ñäåëêàì è èõ ðåçóëüòàòàì è ïóáëèêîâàòü èõ äëÿ ñîîáùåñòâà.

4.4 CND ïóë äëÿ äèíàìè÷åñêîãî âîçíàãðàæäåíèÿ ôîð-
êàñòåðîâ

Äëÿ ôîðìèðîâàíèÿ óñòîé÷èâî-ðàñòóùåé âíóòðåííåé ýêîíîìèêè Cindicator
áóäåò ñîçäàí äèíàìè÷åñêèé ìîòèâàöèîííûé CND ïóë.

Òîêåíû ýòîãî ïóëà áóäóò ïðåäíàçíà÷åíû äëÿ ïîîùðåíèÿ ôîðêàñòåðîâ
Cindicator, à òàêæå äðóãèõ êîíòðèáüþåòðîâ ýêîñèñòåìû, êîòîðûå áóäóò
ïðèíîñèòü çíà÷èìûå öåííîñòè äëÿ ýêîñèñòåìû Ãèáðèäíîãî èíòåëëåêòà (ó÷¼-
íûå, âèçèîíåðû, èíæåíåðû, òðåéäåðû, èíâåñòîðû, ìàðêåòîëîãè, âåíäîðû è
ò.ä.).

Òîêåíû CND ïóëà äëÿ ïîîùðåíèÿ êîíòðèáüþòåðîâ áóäóò ïîñòóïàòü â
ïóë îò ïðîäàæè àíàëèòè÷åñêèõ ïðîäóêòîâ Cindicator - òåõ ïðîäóêòîâ è
òåõíîëîãèé, êîòîðûå áóäóò äîñòóïíû òîëüêî çà ñ÷åò ïðîäàæè CND òîêå-
íîâ êîìïàíèè Cindicator.

4.5 ETH/BTC ïóë äëÿ äèíàìè÷åñêîãî
âîçíàãðàæäåíèÿ ôîðêàñòåðîâ

Êàæäûé êâàðòàë ìû áóäåì ôèêñèðîâàòü è ïîäâîäèòü èòîãè íà âñåõ ñ÷å-
òàõ ïîðòôîëèî Ãèáðèäíîãî Èíòåëëåêòà äëÿ ïîïîëíåíèÿ äèíàìè÷åñêîãî
ETH/BTC ïóëà äëÿ âîçíàãðàæäåíèÿ ôîðêàñòåðîâ çà èõ èíòåëëåêòóàëü-
íûé âêëàä â ýêîñèñòåìó.

Â ñëó÷àå ïîëîæèòåëüíîãî ïåðôîðìàíñà (îòíîñèòåëüíî íà÷àëüíîãî ñî-
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ñòîÿíèÿ ïîðòôåëÿ) ìû áóäåì ðàñïðåäåëÿòü ïîëó÷åííóþ ïðèáûëü ñëåäóþ-
ùèì îáðàçîì:

1. X% - ýòîò ïðîöåíò îñòàåòñÿ â ïîðòôîëèî Ãèáðèäíîãî Èíòåëëåêòà,
îáåñïå÷èâàÿ åãî ðîñò äëÿ ñëåäóþùåãî îò÷åòíîãî ïåðèîäà;

2. Y% - performance fee êîìàíäû Cindicator (áóäåò âûïëà÷èâàòüñÿ òîëü-
êî â ñëó÷àå ðîñòà ïîðòôåëÿ îò åãî íà÷àëüíîãî ñîñòîÿíèÿ);

3. Z% - ñðåäñòâà äëÿ ïîïîëíåíèÿ äèíàìè÷åñêîãî ìîòèâàöèîííîãî ETH/BTC
ïóëà.

Â ñëó÷àå óáûòêà ìû ìîæåì çàäåéñòâîâàòü ñðåäñòâà ðåçåðâíîãî ôîí-
äà, ÷òîáû îñóùåñòâëÿòü âûïëàòó ôîðêàñòåðàì è îáåñïå÷èâàòü ôèíàíñîâóþ
ìîòèâàöèþ è êîìïåíñàöèþ ñóïåðôîðêàñòåðàì ýòîãî ïåðèîäà.

Ñòîðîíû ïðèçíàþò, ÷òî òåêóùåå ñîñòîÿíèå êðèïòîâàëþòíîé îòðàñëè
ÿâëÿåòñÿ íåîïðåäåëåííûì èç-çà áûñòðî ìåíÿþùèõñÿ ïðàâèë è/èëè îòñóò-
ñòâèÿ íîðìàòèâíîé îïðåäåëåííîñòè â íåêîòîðûõ þðèñäèêöèÿõ. Äëÿ ñîáëþ-
äåíèÿ ëþáûõ íîðìàòèâíî-ïðàâîâûõ ïðàâèë è/èëè îáåñïå÷åíèÿ æèçíåñïî-
ñîáíîñòè ñâîåé áèçíåñ-ìîäåëè â ñâåòå ëþáûõ ðûíî÷íûõ, òåõíîëîãè÷åñêèõ
è/èëè íîðìàòèâíûõ èçìåíåíèé, Êîìïàíèÿ îñòàâëÿåò çà ñîáîé ïðàâî èç-
ìåíÿòü, äîïîëíÿòü èëè óäàëÿòü ëþáûå óñëîâèÿ íàñòîÿùåãî Ñîãëàøåíèÿ,
âêëþ÷àÿ (íî íå îãðàíè÷èâàÿñü) ëþáûå óñëîâèÿ, êàñàþùèåñÿ ôîðìèðîâà-
íèÿ äèíàìè÷åñêèõ ìîòèâàöèîííûõ ïóëîâ.

4.6 Ìîíåòèçàöèÿ èíòåëëåêòóàëüíîãî âêëàäà
ôîðêàñòåðîâ

Ôîðêàñòåðû, îáðàçóþùèå êîëëåêòèâíûé èíòåëëåêò Cindicator, ÿâëÿþòñÿ
îñíîâíîé ÷àñòüþ ñîçäàâàåìîé ýêîñèñòåìû. Äëÿ ýôôåêòèâíîé ðàáîòû ñè-
ñòåìû â öåëîì íåîáõîäèìî ïîääåðæèâàòü ëè÷íóþ ìîòèâàöèþ ôîðêàñòåðîâ,
à òàêæå ñîçäàâàòü îáùóþ öåëü äëÿ âñåé ãðóïïû.

Íàøà ïëàòôîðìà äàåò âîçìîæíîñòü ïðîôåññèîíàëüíûì è íåïðîôåñ-
ñèîíàëüíûì àíàëèòèêàì ìîíåòèçèðîâàòü èõ èíòåëëåêòóàëüíóþ ðàáîòó ïî
àíàëèçó ðûíêîâ è ãåíåðàöèè ïðîãíîçîâ. Ýòîò ïðîäóêò ìû íàçâàëè �Ïëàò-
ôîðìîé Êîëëåêòèâíîãî Èíòåëëåêòà�, â êîòîðîé íàøè ôîðêàñòåðû ìîãóò
èíâåñòèðîâàòü ñâîé ìåíòàëüíûé àêòèâ (âðåìÿ, âíèìàíèå, èíòåëëåêò) è ïî-
ëó÷èòü ñîîòâåòñòâóþùèé âîçâðàò íà âëîæåííûå èíòåëëåêòóàëüíûå èíâå-
ñòèöèè (áåç ðèñêà ïîòåðÿòü ñîáñòâåííûå ôèíàíñîâûå ñáåðåæåíèÿ).

Ëè÷íàÿ ìîòèâàöèÿ. Êàæäûé ôîðêàñòåð â íàøåì ïðèëîæåíèè, ãåíåðè-
ðóÿ ðàçëè÷íûå ïðîãíîçû, ñîçäàåò ñâîé ëè÷íûé ðåéòèíã, êîòîðûé çàâèñèò
îò åãî òî÷íîñòè. Êîëè÷åñòâî î÷êîâ â ðåéòèíãå ìîæåò êàê óâåëè÷èâàòüñÿ,
òàê è óìåíüøàòüñÿ, â çàâèñèìîñòè îò òî÷íîñòè êàæäîãî ïðîãíîçà. Ðåéòèíã
âñåõ ôîðêàñòåðîâ ïóáëè÷åí, ÷òî ñîçäàåò íåîáõîäèìóþ ñîðåâíîâàòåëüíóþ
ìîòèâàöèþ äëÿ êàæäîãî èç íèõ.

Â êîíöå êàæäîãî ìåñÿöà ðåéòèíã ôèêñèðóåòñÿ, è ñàìûå òî÷íûå ôîð-
êàñòåðû â ðåéòèíãå äåëÿò ìåæäó ñîáîé äåíåæíûé ïðèç ïðîïîðöèîíàëüíî
êîëè÷åñòâó íàáðàííûõ î÷êîâ â ýòîì ìåñÿöå. Åæåìåñÿ÷íûé äåíåæíûé ïðèç
ôîðìèðóåòñÿ èç ðåçåðâíîãî ôîíäà âîçíàãðàæäåíèÿ ôîðêàñòåðîâ è çàâè-
ñèò îò êîëè÷åñòâà ôîðêàñòåðîâ â òåêóùèé ìîìåíò âðåìåíè. Ðàçìåð åæåìå-
ñÿ÷íîãî ïðèçà è ïðàâèëà åãî ðàñïðåäåëåíèÿ àíîíñèðóåòñÿ ïåðåä íà÷àëîì
êàæäîãî ìåñÿöà. Â íîâîì ìåñÿöå ýòîò ðåéòèíã îáíóëÿåòñÿ (äëÿ òîãî, ÷òîáû
ó êàæäîãî áûëè ðàâíûå øàíñû íà íîâîì îòðåçêå âðåìåíè) è íà÷èíàåòñÿ
íîâûé ìåñÿ÷íûé ýòàï.

Ãðóïïîâàÿ ìîòèâàöèÿ. Îáùàÿ öåëü âñåé ãðóïïû ôîðêàñòåðîâ áóäåò ñâÿ-
çàíà ñ ðåçóëüòàòîì òîðãîâëè ïîðòôîëèî Ãèáðèäíîãî Èíòåëëåêòà, ò.ê. îíè
ÿâëÿþòñÿ íåîòúåìëåìîé ÷àñòüþ â åãî óïðàâëåíèè. Â êîíöå êàæäîãî îò-
÷åòíîãî ïåðèîäà (êâàðòàëå) ìû áóäåì ôèêñèðîâàòü ðåçóëüòàòû òîðãîâëè
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â ïîðòôîëèî Ãèáðèäíîãî Èíòåëëåêòà (ñ÷åò òðàäèöèîííîãî ïîðòôåëÿ - â
USD, ñ÷åò êðèïòî-ïîðòôåëÿ - â BTC). Â ñëó÷àå ïðèáûëè ïî êàêîìó-ëèáî èç
ñ÷åòîâ (ïî ñîîòâåòñòâóþùåìó áåí÷ìàðêó), îäíà èç åå ÷àñòåé óéäåò â äèíà-
ìè÷åñêèé ìîòèâàöèîííûé ETH/BTC ïóë äëÿ ðàñïðåäåëåíèÿ ìåæäó ôîðêà-
ñòåðàìè â êà÷åñòâå äîïîëíèòåëüíîãî áîíóñà ïðîïîðöèîíàëüíî èõ ðåéòèíãó
â ýòîì îò÷åòíîì ïåðèîäå.

Â ñëó÷àå óáûòêà ïî îáîèì ñ÷åòàì äîïîëíèòåëüíûé áîíóñ ôîðêàñòåðàì
íå ïðåäîñòàâëÿåòñÿ.

4.7 Òåõíîëîãè÷åñêàÿ èíôðàñòðóêòóðà äëÿ
èíâåñòèöèîííûõ ôîíäîâ

Ôèíàëüíîé öåëüþ ÿâëÿåòñÿ ñîçäàíèå ïîëíîé èíôðàñòðóêòóðû äëÿ èíâå-
ñòèöèîííûõ ôîíäîâ íîâîãî ïîêîëåíèÿ, êîòîðûå ïðèîáðåòóò äîñòóï ê òåõ-
íîëîãèè Cindicator (API, ïðîãíîñòè÷åñêèé ìîäóëü, data science ìîäóëü, òîð-
ãîâûé ìîäóëü, GUI ìîäóëü, ñèñòåìà áåçîïàñíîñòè)

Ôîíäû, êîòîðûå ïðèîáðåòóò äàííóþ òåõíîëîãèþ (ïîìèìî ñàìîé ïîêóï-
êè òîêåíîâ ñ áèðæ ó èõ âëàäåëüöåâ ïî ðûíî÷íîé öåíå), áóäóò ðåãóëÿð-
íî îòäàâàòü % (ðårformance fåå) îò ñâîåé ïîòåíöèàëüíîé ïðèáûëè, íà êî-
òîðóþ áóäåò îñóùåñòâëÿòüñÿ ïîïîëíåíèå äèíàìè÷åñêîãî ìîòèâàöèîííîãî
ETH/BTC ïóëà äëÿ âîçíàãðàæäåíèÿ ìîòèâàöèè âñåõ àêòèâíûõ ó÷àñòíè-
êîâ ýêîñèñòåìû (ôîðêàñòåðû, òðåéäåðû, äàòà-ñàéíòèñòû).

Êîëè÷åñòâî ôîíäîâ, êîòîðûå ñìîãóò ïîëó÷èòü äîñòóï ê ïîëíîé èíôðà-
ñòðóêòóðå, áóäåò îãðàíè÷åíî ñ öåëüþ ìàêñèìàëüíî ýôôåêòèâíîãî èñïîëü-
çîâàíèÿ èíôðàñòðóêòóðû íà êàæäîì èç ðûíêîâ (êðèïòî-ðûíêå, òðàäèöè-
îííûõ ðûíêàõ àêöèé, âàëþò, äåðèâàòèâîâ, âåí÷óðíîì ðûíêå).

Ýòî ýôôåêòèâíî äîïîëíèò ýêîñèñòåìó Cindicator, ïîâûñèâ åå óñòîé÷è-
âîñòü è ïðèíåñÿ ïîëüçó âñåì àêòèâíûì ó÷àñòíèêàì.

5 Èñïîëüçóåìûå ðàçðàáàòûâàåìûå òåõíîëîãèè

è ïðîäóêòû

5.1 Òåõíîëîãè÷åñêàÿ èíôðàñòðóêòóðà

Óæå ðàçðàáîòàííàÿ íà ìîìåíò âûïóñêà òîêåíîâ òåõíîëîãè÷åñêàÿ èíôðà-
ñòðóêòóðà Cindicator ñîñòîèò èç íåñêîëüêèõ ãëàâíûõ ìîäóëåé.

Áèçíåñ ëîãèêà:

- áåêåíä ñèñòåìà ñ îñíîâíîé áèçíåñ ëîãèêîé ðàáîòû ñ ñîáûòèÿìè;

- ñèñòåìà àäìèíèñòðèðîâàíèÿ;

- ïðîñìîòð äàííûõ è èíäèêàòîðîâ;

- ìîáèëüíûå ïðèëîæåíèÿ (iOS + Android);

- âåá ïðèëîæåíèå (â ðàçðàáîòêå).

Ìîäóëü ïðîãíîçîâ:

- ïîëó÷åíèå äàííûõ;

- ôèëüòðàöèÿ è î÷èñòêà;

- ãåíåðàöèÿ ïðèçíàêîâ;

- ïîñòðîåíèå ãèïîòåç è ìàòåìàòè÷åñêèõ ìîäåëåé;

- âàëèäàöèÿ è îïòèìèçàöèÿ ïðåäèêòèâíûõ ìîäåëåé;
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- ñèíòåç òî÷íûõ ïðîãíîçîâ.

Òîðãîâûé ìîäóëü:

- ïîëó÷åíèå äàííûõ îò ïðåäèêòèâíîãî ìîäóëÿ;

- èíòåãðàöèÿ ñ áèðæàìè, ïîëó÷åíèå è îáðàáîòêà äàííûõ áèðæ;

- áåêòåñòèðîâàíèå è ôîðâàðä òåñòèðîâàíèå ïàðàìåòðîâ òîðãîâûõ ñòðà-
òåãèé;

- òîðãîâûå ðîáîòû, èñïîëíÿþùèå òîðãîâûå ñòðàòåãèè.

5.2 Data Science and Machine Learning (ML)

Çàäà÷à Ìàøèííîãî Îáó÷åíèÿ � íà îñíîâå äàííûõ îò ðûíêà è ïðîãíîçîâ
ôîðêàñòåðîâ íàèáîëåå òî÷íî ïðåäñêàçûâàòü ðåàëüíîå ïîâåäåíèÿ ôèíàíñî-
âûõ èíñòðóìåíòîâ.

Äëÿ ðåøåíèÿ ýòîé çàäà÷è èñïîëüçóåòñÿ äâà îñíîâíûõ íàïðàâëåíèÿ:

- ïîäõîä ¾superforecasting¿;

- ïîäõîä ¾the wisdom of crowds¿.

×òî ìû äåëàåì:

1. Èçó÷àåì íàøèõ ôîðêàñòåðîâ, âûäåëÿåì ïàòòåðíû ïîâåäåíèÿ è çàêî-
íîìåðíîñòè.

a. Êëàñòåðèçóåì ôîðêàñòåðîâ: ìåäâåäè èëè áûêè, çàóæàþò èëè ðàñ-
øèðÿþò öåíîâûå óðîâíè, àíàëèçèðóþò ðûíîê, ñëåäóþò çà òðåí-
äîì èëè èñïîëüçóþò òåõíè÷åñêèé àíàëèç;

b. Èññëåäóåì ïàòòåðíû ïîâåäåíèÿ. Êàê ÷àñòî ôîðêàñòåðû îøèáà-
þòñÿ, â êàêèõ ñèòóàöèÿõ îíè îøèáàþòñÿ. Êàê ôîðêàñòåðû ðåàãè-
ðóþò íà ðåçêîå èçìåíåíèå ðûíêà è è ðàçëè÷íûå ýêîíîìè÷åñêèå
ñîáûòèÿ.

2. Ïðîâîäèì ýêñïåðèìåíòû ñ ãðóïïàìè è êëàñòåðàìè.

3. Ïðîâîäèì ýêñïåðèìåíòû ñ ïðåäèêòèâíûìè ìîäåëÿìè è ñòðîèì íà íèõ
Boosting.

4. Ïðîâîäèì àíàëèç âðåìåííûõ ðÿäîâ ðûíêà è ïðåäñêàçàíèé ôîðêàñòå-
ðîâ.

5. Ïðîâîäèì âàëèäàöèþ ìîäåëåé ìàøèííîãî îáó÷åíèÿ è îïòèìèçàöèþ
èõ ïàðàìåòðîâ.

5.3 Îïèñàíèå òåêóùåãî ïàéïëàéíà

Äàííûå, êîòîðûå ó íàñ åñòü:

- ïîðòðåò ôîðêàñòåðà (ïîë, âîçðàñò, ñòðàíà, ïàòòåðíû ïîâåäåíèÿ, îá-
ðàçîâàíèå, ïðîôåññèîíàëüíûé áåêãðàóíä);

- ïðîãíîçû ôîðêàñòåðîâ ïî ðàçíûì ôèíàíñîâûì èíñòðóìåíòàì (áèíàð-
íûå âîïðîñû, öåíîâûå âîïðîñû);

- èñòîðè÷åñêèå ðûíî÷íûå äàííûå ïî ðàçíûì ôèíàíñîâûì èíñòðóìåí-
òàì.

Ìû èñïîëüçóåì êëàññè÷åñêèé ïàéïëàéí ìîäåëåé ìàøèííîãî îáó÷åíèÿ.
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5.3.1 Ôèëüòðàöèÿ è î÷èñòêà äàííûõ (data preparation).

Îñíîâíîé èñòî÷íèê ñëó÷àéíûõ îøèáîê - îøèáêè ââîäà ôîðêàñòåðà (ïîëü-
çîâàòåëü îøèáñÿ òèêåðîì èëè óêàçàë íåâåðíûé ïîðÿäîê ÷èñëà). Ýòè îøèá-
êè íåãàòèâíî ñêàçûâàþòñÿ íà ðàáîòå ìîäåëåé è ñìåùàþò íàøè ìåòðèêè.
Äëÿ ÷èñòêè äàííûõ ìû èñïîëüçóåì ñëåäóþùèå ìåòîäû: IQR, Grubbs Test,
GESD.

5.3.2 Ãåíåðàöèÿ ïðèçíàêîâ (feature extraction).

Ó êàæäîãî ôîðêàñòåðà è èíâåñòèöèîííîãî èíñòðóìåíòà ìîæíî âûäåëèòü
ñâîè ïàòòåðíû ïîâåäåíèÿ. Íàøè àëãîðèòìû ó÷èòûâàþò ýòè ïàòòåðíû è â
çàâèñèìîñòè îò íèõ ëèáî íà÷èñëÿþò ðàçíûå âåñà, ëèáî ïðèìåíÿþò ðàçëè÷-
íûå ìîäåëè. Ó íàñ ðàçðàáîòàíà ìîäåëü êîòîðàÿ íà îñíîâå RL (reinforcement
learning) ïîñòîÿííî îáíîâëÿåò âåêòîð ôè÷ è ïåðåñ÷èòûâàåò èõ âåñà.

5.3.3 Ïîñòðîåíèå ãèïîòåç è ìàòåìàòè÷åñêèõ ìîäåëåé.

Âñå íàøè ìîäåëè ìîæíî ðàçäåëèòü íà äâà êëàññà:

- Ìîäåëè "superforecasting"(ñòðîèì ìîäåëè íà ðàçëè÷íûõ êëàñòåðàõ
ôîðêàñòåðîâ è àíñàìáëÿõ êëàñòåðîâ);

- Ìîäåëè "the wisdom of crowds"(ñòðîèì ðàçëè÷íûå ìîäåëè íà ïðîãíî-
çàõ âñåõ ôîðêàñòåðîâ).

5.3.4 Âàëèäàöèÿ è îïòèìèçàöèÿ ïðåäèêòèâíûõ ìîäåëåé.

Ðåàëèçîâàíû ïàéïëàéíû äëÿ îïòèìèçàöèè íàøèõ ìîäåëåé è ïðîâåäåíèÿ
áåê-òåñòîâ. Ðàçëè÷íûå ìîäåëè ïî-ðàçíîìó ñåáÿ âåäóò íà ðàçíûõ èíâåñòè-
öèîííûõ èíñòðóìåíòàõ. Êàæäàÿ ìîäåëü èìååò ñîáñòâåííûå ïàðàìåòðû íà-
ñòðîéêè (äëèíà ñêîëüçÿùåãî îêíà, âèä ôóíêöèè íà÷èñëåíèÿ âåñîâ èëè
øòðàôîâ, ãëóáèíà ðåøàþùåãî äåðåâà è äðóãèå). Äëÿ êàæäîé ìîäåëè ïîä
êàæäûé ôèíàíñîâûé èíñòðóìåíò çàïóñêàåòñÿ òþíèíã ïàðàìåòðîâ. Êàæäàÿ
ìîäåëü ïîñòîÿííî äîîáó÷àåòñÿ íà íîâûõ äàííûõ. Äëÿ îöåíêè òî÷íîñòè è
êà÷åñòâà íàøèõ ìîäåëåé ìû ïðîâîäèì áåêòåñòèðîâàíèå è èñïîëüçóåì, êàê
ñòàíäàðòíûå ñêîðû (rmsle, roc, mae, pearson coe�cient), òàê è ñâîè ñîá-
ñòâåííûå îöåíî÷íûå ôóíêöèè ïîä ðàçíûå òîðãîâûå ñòðàòåãèè.

5.4 Îïèñàíèå ïîäòâåðæäåííûõ ãèïîòåç è ïîäõîäîâ

5.4.1 Ïîäòâåðæäåíèå êîððåëÿöèè ìåæäó ïðîãíîçàì àíàëèòèêîâ
è ðåàëüíûì ïîâåäåíèåì ðûíêà

×òîáû îïðåäåëèòü íàëè÷èå êîððåëÿöèè ìåæäó ïðîãíîçàìè àíàëèòèêîâ è
ðåàëüíûì ïîâåäåíèåì ðûíêà, ìû îáðàùàåìñÿ ê áàçîâîé ìàòåìàòè÷åñêîé
ñòàòèñòèêå.

Îáîçíà÷èì R2 - êîýôôèöèåíòîì äåòåðìèíàöèè, îäíîé èç îáùèõ ìàòå-
ìàòè÷åñêèõ ìåòðèê, êîòîðàÿ îïðåäåëÿåò ñòåïåíü êîððåëÿöèè ìåæäó äàí-
íûìè. Ñ÷èòàåòñÿ, ÷òî, âûïîëíåíèÿ óñëîâèÿ R2 > 0.5 ïîäòâåðæäàåò íàëè÷èå
ñèëüíîé êîððåëÿöèè ìåæäó íàáîðàìè äàííûõ.

Äëÿ âû÷èñëåíèÿ êîýôôèöèåíòà ïî ïðîãíîçàì íà ôèíàíñîâûå èíñòðó-
ìåíòû (GOOG, BAC, SPY, MCD, Spc1). Ïðîäåìîíñòðèðóåì çíà÷åíèÿ êîýô-
ôèöèåíòà äåòåðìèíàöèè íà ïðèìåðå äàííûõ èç àðõèâà (ïðîãíîçû àíàëèòè-
êîâ Cindicator è ðåàëüíûå çíà÷åíèÿ), ïîñ÷èòàííûõ ñ ïîìîùüþ îòêðûòîé
áèáëèîòåêè íà ÿçûêå Python:

from sklearn.metrics import r2_score
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Ïîëó÷åííûå çíà÷åíèÿ R2:

GOOG: 0.8;

BAC: 0.93;

SPY: 0.94;

MCD: 0.9;

Spc1: 0.96.

Âûâîä:
Íàøè ýêñïåðèìåíòû ïîêàçûâàþò íàëè÷èå ïîñòîÿííîé è ñèëüíîé êîððåëÿ-
öèè ìåæäó ïðîãíîçàìè àíàëèòèêîâ è ðåàëüíûì ïîâåäåíèåì ðûíêà. Ýòî
çíà÷èò, ÷òî ìû ìîæåì ðåàëèçîâàòü ìàòåìàòè÷åñêóþ ìîäåëü, êîòîðàÿ áó-
äåò èçâëåêàòü èç ïðîãíîçîâ àíàëèòèêîâ òî÷íûå çíà÷åíèÿ ïîâåäåíèÿ ðûíêà
ñ íåîáõîäèìîé òî÷íîñòüþ.

5.4.2 Ïîäõîä ê ðàçðàáîòêå ìàòåìàòè÷åñêèõ ìîäåëåé

Ó ôîðêàñòåðîâ ðàçëè÷íàÿ òî÷íîñòü ïðîãíîçèðîâàíèÿ ðàçíûõ òèïîâ âîïðî-
ñîâ: êòî-òî õîðîøî îòâå÷àåò íà ìàêðîýêîíîìè÷åñêèå è ïîëèòè÷åñêèå âîïðî-
ñû, ïðè ýòîì äîïóñêàÿ îøèáêè â öåíîâûõ âîïðîñàõ; êòî-òî íàîáîðîò - ìî-
æåò óãàäàòü öåíó îïðåäåëåííîãî àêòèâà íà ñëåäóþùèé äåíü/íåäåëþ/ìåñÿö,
íî ïðè ýòîì îøèáàåòñÿ â îòâåòàõ íà äðóãèå òèïû âîïðîñîâ. Èññëåäóÿ ïî-
âåäåíèå êàæäîãî ïîëüçîâàòåëÿ, ìû ïîñòðîèëè ñàìîîáó÷àþùóþñÿ îöåíî÷-
íóþ ñèñòåìó. Òàê, íàïðèìåð, ìîæíî âûäåëèòü øåñòü òèïîâ ôîðêàñòåðîâ,
â çàâèñèìîñòè îò òîãî, êàê îíè îòâå÷àþò íà öåíîâûå âîïðîñû. Ïðè ýòîì,
îäèí è òîò æå ôîðêàñòåð íà ðàçíûõ èíñòðóìåíòàõ ìîæåò ñåáÿ âåñòè ïî
ðàçíîìó: â áóäíèå äíè óãàäûâàòü òîëüêî òðåíä (íåò âðåìåíè ñìîòðåòü ãðà-
ôèêè), â âûõîäíûå æå íàîáîðîò äàâàòü òî÷íûå ïðåäñêàçàíèÿ. Ïðèìåíèâ
ê íèì ðàçíûå îïåðàòîðû ïðåîáðàçîâàíèÿ ìîæíî çíà÷èòåëüíî óëó÷øèòü
òî÷íîñòü ïðåäñêàçàíèÿ. Ìû ó÷èòûâàåì â ìîäåëÿõ âñå ïàòòåðíû ïîâåäåíèÿ
ïîëüçîâàòåëåé. Ìû îáíàðóæèëè, ÷òî åñòü ãðóïïà ôîðêàñòåðîâ, êîòîðàÿ õî-
ðîøî ïðåäñêàçûâàåò ò.í. òî÷êè áèôóðêàöèè, êîãäà ðåçêî ìåíÿåòñÿ òðåíä
èëè ïðîèñõîäèò ðåçêèé ñêà÷îê/ïàäåíèå. Ïîñòðîèâ îòäåëüíûé àëãîðèòì íà
ýòîì êëàñòåðå ôîðêàñòåðîâ ìû ìîæåì ïðåäñêàçûâàòü òàêèå òî÷êè áèôóð-
êàöèè è ïðèìåíÿòü äëÿ íèõ îòäåëüíûå ìîäåëè.

Â ìîäåëÿõ ìû èñïîëüçóåì ðàçëè÷íûå ïîäõîäû ML/DL:
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1. Áàéåñîâñêèé ïîäõîä;

2. Áàéåñîâñêèå ñåòè äîâåðèÿ;

3. HMM;

4. Èñïîëüçóåì ðàçëè÷íûå ìîäåëè, êàê îòäåëüíûå ïðåäèêòîðû, è íà ýòèõ
ïðåäèêòîðàõ ñòðîèì áóñòèíã;

5. Ñòðîèì ðàçëè÷íûå ðåãðåññèîííûå ìîäåëè;

6. Èñïîëüçóåì ðàçëè÷íûå àëãîðèòìû êëàñòåðèçàöèè äëÿ ñåãìåíòàöèè
è àãðåãàöèè ôîðêàñòåðîâ. Ñîñòàâëÿåì êëàñòåðû ñóïåðôîðêàñòåðîâ è
àíñàìáëè êëàñòåðîâ, íà êîòîðûõ çàïóñêàåì ðàçíûå àëãîðèòìû;

7. Èñïîëüçóåì (äîïîëíèòåëüíî ê ñèãíàëó îò ïîëüçîâàòåëåé) èñòîðè÷å-
ñêèå äàííûå ïî èíâåñòèöèîííûì èíñòðóìåíòàì. Äîïîëíèòåëüíî èñ-
ïîëüçóþòñÿ è ìîäåëè, ïîñòðîåííûå íà àíàëèçå âðåìåííûõ ðÿäîâ.

5.5 Ìàòåìàòè÷åñêîå îáîñíîâàíèå

5.5.1 Îïðåäåëåíèÿ

Îïðåäåëèì:

Ω � âåêòîð ôè÷, õàðàêòåðèçóþùèé ïîëüçîâàòåëÿ;

Ui(Ω) � i-é ïîëüçîâàòåëü ñèñòåìû (ôîðêàñòåð);

U = {U1 . . . Un} � âåêòîð ïîëüçîâàòåëåé;

E = {E1 . . . Em} � âåêòîð ñîáûòèé;

Ereal = {Ereal1 . . . Erealm } � âåêòîð ðåàëüíûõ çíà÷åíèé (ïðàâèëüíûõ
îòâåòîâ) ñîáûòèé E;

Vl � îïåðàòîð ãîëîñîâàíèÿ çà l-é òèêåð èëè ñîáûòèå èç E.

Òîãäà ÷èñòûì ñèãíàëîì ïî ñîáûòèþ l, áåç ïðèìåíåíèÿ àëãîðèòìîâ,
íàçûâàåòñÿ âåëè÷èíà

Sl =

w∑
i=1

Vl(UiEl)

w
=

Vl(
w∑
i=1

UiEl)

w
,

ãäå w � êîëè÷åñòâî ïðîãíîçîâ.

5.5.2 Ïîäõîä ñóïåðôîðêàñòèíãà

Ãðóïïó Ul = {Ul1 . . . Ulm} íàçîâåì ñóïåðôîðêàñòåðàìè äëÿ ñîáûòèé Ek =
{Ek1 . . . Ekn}, åñëè

Ul = argmin
U

|Vk(UETk )− Erealk |.

Âåëè÷èíà εsk = max |V (UlE
T
k ) − Erealk | � ïðåäåëüíàÿ ïîãðåøíîñòü äëÿ

ãðóïïû Ul íà ñîáûòèÿõ Ek.

5.5.3 Ïîäõîä Wisdom of the crowd

Îïðåäåëèì:

W � ìàòðèöà ñ âåñàìè ïîëüçîâàòåëåé;

Wl � âåêòîð âåñîâ ïîëüçîâàòåëåé äëÿ ñîáûòèÿ l;

WT
l U � âåêòîð âçâåøåííûõ ïîëüçîâàòåëåé äëÿ ñîáûòèÿ l.
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Òîãäà ñèãíàëîì àëãîðèòìà WOC íàçûâàåòñÿ âåëè÷èíà

Sl = Vl(W
T
l UE

T
l ).

Âåëè÷èíà
εwk = max[Vl(W

T
l UE

T
l )− Ereall |

� ïðåäåëüíàÿ ïîãðåøíîñòü àëãîðèòìà WOÑ íà ñîáûòèÿõ El.

5.5.4 Áóñòèíã ìîäåëåé

Îïðåäåëèì:

µ1 = {µ1
1 . . . µ

1
n} � âåêòîð ìîäåëåé (ïðåäñêàçàíèé) ïîäõîäà Ñóïåðôîð-

êàñòèíãà;

µ2 = {µ2
1 . . . µ

2
n} � âåêòîð ìîäåëåé (ïðåäñêàçàíèé) ïîäõîäà WOC.

Áóñòèíãîì ìîäåëåé íàçûâàåòñÿ èõ ëèíåéíàÿ êîìáèíàöèÿ

L =
∑

αiµ
1
i +

∑
βiµ

2
i .

Èëè â ìàòðè÷íîì âèäå
L = AM,

ãäå A = αiβj � ìàòðèöà êîýôôèöèåíòîâ (âåñîâ), M = µ1
iµ

2
j � ìàòðèöà

ìîäåëåé µ1 è µ2.

Íåîáõîäèìî ïîäîáðàòü òàêóþ ìàòðèöó Ȧ, ÷òî

Ȧ = argmin
A
|AM − Ereal|.

Ïðåäåëüíîé ïîãðåøíîñòüþ áóñòèíãà ìîäåëåé áóäåò âåëè÷èíà:

εb = max |ȦM − Ereal|.

Òîãäà áóäåò âåðíî ñëåäóþùåå óñëîâèå:

εb <= min(εs, εw).

5.5.5 Óñòîé÷èâûå ìîäåëè

Ðàññìîòðèì êëàññ ìîäåëåé µ̂(ε, τ) = {µ̂1 . . . µ̂n|µ̂i ∈ µ1 ∪ µ2}, äëÿ êîòîðûõ
âûïîëíÿþòñÿ óñëîâèÿ óñòîé÷èâîñòè:

1) ∀t ∈ T τl
d(E[Epredictt − Erealt ])

dt
= 0, òî åñòü ìàòåìàòè÷åñêîå îæèäàíèå

ïðåäñêàçàíèé � ïîñòîÿííàÿ âåëè÷èíà;

2) Var[Epredictt − Erealt ] < ε, òî åñòü ðàçáðîñ îøèáêè îòíîñèòåëüíî ìàò.
îæèäàíèÿ, íå ïðåâûøàåò âåëè÷èíû ε;

3) Var[Epredictt −Erealt ] < E[Epredictt −Erealt ], òî åñòü ðàçáîðñ ïðåäñêàçàíèé
íå ïðåâûøàåò âåëè÷èíó ìàò. îæèäàíèÿ,

ãäå Epredict � ïðåäñêàçàííîå çíà÷åíèå (ïî ëþáîìó àëãîðèòìó), T τl = {tk1 . . . tkτ }
� âðåìåííîé ðÿä òèêåðà l.

Òàêîé êëàññ íàçûâàåòñÿ óñòîé÷èâûì îòíîñèòåëüíî îøèáêè âî âðåìå-
íè.

Òåîðåìà 1. Ïóñòü µ̂(ε, τ) � óñòîé÷èâûé îòíîñèòåëüíî îøèáêè âî âðå-
ìåíè êëàññ ìîäåëåé, T ηl � âðåìåííîé ðÿä, òàêîé ÷òî T ηl > T τl . Òîãäà:
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∃ χ : S → S � àôôèííîå ïðåîáðàçîâàíèå íà ìíîæåñòâå ñèãíàëîâ, òàêîå
÷òî:

lim
t→∞

|Ŝl − Ereall | = 0, ãäå Ŝl = χ(Sl), t ∈ T ηl .

Äîêàçàòåëüñòâî. Äîêàæåì ÷òî, ïðè âûïîëíåíèè óñëîâèé òåîðåìû, ñó-
ùåñòâóåò àôèííîå ïðåîáðàçîâàíèå χ, òàêîå ÷òî |Ŝl − Ereall | ↘.

Íå óìàëÿÿ îáùíîñòè, ïîëîæèì ÷òî âñå ïðîãíîçû ñìåùåíû âûøå ðå-
àëüíîãî çíà÷åíèÿ íà âåëè÷èíó γ ≤ ε (ñëåäóåò èç îïðåäåëíèÿ óñòîé÷èâîãî
êëàññà). Ñëó÷àé ñìåùåíèÿ âíèç äîêàçûâàåòñÿ àíàëîãè÷íî.

1) Áàçà èíäóêöèè. Ïóñòü γ < ε - îøèáêà ïðîãíîçà â ìîìåíò t1 = T τl ,
òîãäà âîçüìåì â êà÷åñòâå ïðåîáðàçâàíèÿ ñìåùåíèå χ(Sl) = Sl − γ.
Îòìåòèì ÷òî îøèáêà â òàêîì ñëó÷àå áóäåò γ̂ = 0.

Äîáàâèì ïðîãíîç ñ îøèáêîé α < ε â ìîìåíò t2 = T ηl .

Èñïîëüçóÿ ïðåäûäóùåå ïðåîáðàçîâàíèå, ïîëó÷èì ÷òî îøèáêà âòîðîãî
ïðîãíîçà ñòàëà α̂ = α− γ.

Ïîëó÷àåì, ÷òî áåç ïðåîáðàçîâàíèÿ, îáùàÿ îøèáêà äâóõ ïðîãíîçîâ γ+
α, ñ ïðåîáðàçîâàíèåì α− γ.

ßñíî ÷òî α− γ ≤ γ + α, òàê êàê γ ≥ 0.

2) Èíäóêöèîííîå ïðåäïîëîæåíèå. Ïóñòü γτ = {γ1 . . . γτ |γi < ε} � îøèá-
êè ïðîãíîçîâ âî âðåìåííîì ðÿäó T τl = {tl1 . . . tlτ }. Òîãäà âåëè÷èíà
γ =

∑
i

γi - ñóììàðíàÿ îøèáêà â ðÿäó T
τ
l .

Âîçüìåì ïðåîáðàçîâàíèå χ(Sl) = Sl − E[Epredictt − Erealt ], ãäå t ∈ T τl .

Äîáàâèì ñëåäóþùèé ïðîãíîç ñ îøèáêîé α < ε â ìîìåíò tl(tau+1)
= T ηl .

Òåïåðü íóæíî äîêàçàòü, ÷òî

∑
i

γi + α ≥ (
∑
i

γi + α)− 2

∑
i

γi

τ
,

èëè

2

∑
i

γi

τ
≥ 0.

Òàê êàê τ 6= 0, à èç óñëîâèé îïðåäåëåíèÿ óñòîé÷èâîñòè ñëåäóåò ÷òî∑
i

γi ≥ 0, òî óòâåðæäåíèå î ìîíîòîííîñòè âåðíî.

Âîñïîëüçóåìñÿ Òåîðåìîé Âåéåðøòðàññà îá îãðàíè÷åííîé ìîíòîííîé
ïîñëåäîâàòåëüíîñòè:

Ëþáàÿ îãðàíè÷åííàÿ ñâåðõó ìîíîòîííî âîçðàñòàþùàÿ (èëè
îãðàíè÷åííàÿ ñíèçó ìîíîòîííî óáûâàþùàÿ) ïîñëåäîâà-
òåëüíîñòü èìååò ïðåäåë, ïðè÷åì ýòîò ïðåäåë ðàâåí å¼
òî÷íîé âåðõíåé (èëè íèæíåé) ãðàíè.

Òàêèì îáðàçîì, ïîëó÷àåì ÷òî lim
t→∞

|Ŝl − Ereall | = 0. �

Âñå ìîäåëè, èñïîëüçóåìûå â òåõíîëîãèè ãèáðèäíîãî îáó÷åíèÿ ïðîäóê-
òà Cindicator, ìîæíî àáñòðàêòíî ïðåäñòàâèòü â âèäå ïîäõîäîâ, îïèñàííûõ
âûøå. Èñõîäÿ èç âûøåîïèñàíîé òåîðåìû, ñóùåñòâóåò ïðåîáðàçîâàíèå ìîäå-
ëåé, òàêîå ÷òî ìàò. îæèäàíèå îøèáêè ñõîäèòñÿ ê íóëþ âî âðåìåííîì ðÿäó.
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5.6 Èñïîëüçóåìûå òåõíîëîãèè (áèáëèîòåêè, àëãîðèò-
ìû)

Languages: Python, Scala, R;

Libraries: numpy, scipy, pandas, sklearn, matplotlib, seaborn, keras,
theano, xgboost;

Algorithms: regressions, clusterizations, ARIMA, Boosting, Decision
Tries, Random Forest, Deep Learning;

Infrastructure:Django/Flask/Tornado, Postgres, MongoDB, Re-dis, MS
Azure, Hadoop, Spark.

5.7 Òåõíîëîãè÷åñêèé Roadmap

Â áóäóùåì, ïî ìåðå ðàçâèòèÿ òåõíîëîãèè è êîëè÷åñòâà äàííûõ, ïëàíèðó-
åòñÿ ðåàëèçàöèÿ:

- Neural Networks and Deep Learning;

- ðåàëèçîâàòü íà îñíîâå Reinforcement Learning òîðãîâîãî ðîáîòà, êî-
òîðûé áóäåò ñàìîñòîÿòåëüíî àíàëèçèðîâàòü ðûíîê è ó÷èòüñÿ íà ñîá-
ñòâåííûõ îøèáêàõ;

- ðàçðàáàòûâàòü ñîâðåìåííûå ìàòåìàòè÷åñêèå ìîäåëè äëÿ ïîñòðîåíèÿ
ïðåäèêòèâíûõ ìîäåëåé ðûíêà;

- êîëëàáîðàöèÿ è ñîòðóäíè÷åñòâî ñ ó÷åíûìè èç âåäóùèõ óíèâåðñèòåòîâ
(Stanford, Berkeley, Princeton, ÑÏáÃÓ) è êîìïàíèé (Google Research,
IBM) â îáëàñòè ôèíàíñîâ, data science, ML/DL;

- ïëàíèðóåì ðåàëèçîâàòü ïëàòôîðìó äëÿ óïðàâëåíèÿ òîðãîâûìè ðîáî-
òàìè;

- ðàçðàáîòàòü àëãîðèòì market2vec (ïðåäñòàâëåíèå äàííûõ ïî ôèíàí-
ñîâûì èíñòðóìåíòàì â âèäå âåêòîðà).

Ìû âåðèì, ÷òî çäåñü ïåðñïåêòèâíî ñëèÿíèå òàêèõ ðàçäåëîâ êàê óïðàâ-
ëÿþùàÿ äèíàìèêà, òåîðèÿ èãð è òåõíè÷åñêèé àíàëèç, ìàøèííîå îáó÷åíèå
è ïîâåäåí÷åñêèé àíàëèç.

6 Èñïîëüçóåìûå è ðàçðàáàòûâàåìûå

àíàëèòè÷åñêèå ïðîäóêòû

Ñ ìîìåíòà ãëîáàëüíîãî çàïóñêà ïëàòôîðìû â äåêàáðå 2015 ãîäà áûëî ñî-
çäàíî áîëåå 230,000 ïðîãíîçîâ áîëåå ÷åì 8,000 ôîðêàñòåðàìè. Ñ èþëÿ 2016
ãîäà (ñ ìîìåíòà íàêîïëåíèÿ äîñòàòî÷íîãî ïî îáúåìó äàòà-ñåòà) áûëè çàïó-
ùåíû òîðãîâûå ôîðâàðä-òåñòû è òåñòèðîâàíèå ðàçëè÷íûõ òîðãîâûõ ñòðà-
òåãèé.

Îñíîâíîé ôîêóñ áûë ñîñðåäîòî÷åí íà 2-õ òèïàõ âîïðîñîâ:

- áèíàðíûå âåðîÿòíîñòíûå âîïðîñû;

- öåíîâûå âîïðîñû.

6.1 Áèíàðíûå âåðîÿòíîñòíûå âîïðîñû

Áèíàðíûå âåðîÿòíîñòíûå âîïðîñû ïðåäñòàâëÿþò ñîáîé ïîñòàâëåííûé âî-
ïðîñ, ó êîòîðîãî èìåþòñÿ òîëüêî äâà ïîòåíöèàëüíûõ îòâåòà - äà èëè íåò.
Ôîðêàñòåðû äîëæíû äàòü ñâîé îòâåò â âèäå ïðîöåíòà âåðîÿòíîñòè èñïîë-
íåíèÿ ýòîãî ñîáûòèÿ îò 0% äî 100%. Âåðîÿòíîñòü îò 0% äî 49% òðàêòóþò-
ñÿ êàê îòâåò �íåò� ñ ðàçëè÷íîé äîëåé óâåðåííîñòè, à âåðîÿòíîñòü îò 51%
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äî 100% òðàêòóþòñÿ êàê îòâåò �äà� ñ ðàçëè÷íîé äîëåé óâåðåííîñòè. Êàê
ïðàâèëî, òàêîé òèï âîïðîñîâ èñïîëüçóåòñÿ äëÿ ïðîãíîçèðîâàíèÿ ïîëèòè-
÷åñêèõ, ìàêðîýêîíîìè÷åñêèõ, êîðïîðàòèâíûõ è äðóãèõ âèäîâ ñîáûòèé, à
òàêæå äëÿ ïðîãíîçèðîâàíèÿ äâèæåíèÿ öåíû ê îïðåäåëåííûì óðîâíÿì.

Ïðè ýòîì, êàæäûé èç àíàëèòèêîâ èñïîëüçóåò ðàçëè÷íûå ñòðàòåãèè ïðè
îòâåòå íà ýòè âîïðîñû, ïîñêîëüêó îò êîíêðåòíîãî çíà÷åíèÿ âåðîÿòíîñòè,
óêàçàííîãî ôîðêàñòåðîì, çàâèñèò êîëè÷åñòâî î÷êîâ â ðåéòèíãå, êîòîðîå îí
ïîëó÷èò, à çíà÷èò - è åãî ôèíàíñîâàÿ ìîòèâàöèÿ. Òàêèì îáðàçîì, êàæ-
äûé ïîëüçîâàòåëü ÿâëÿåòñÿ íå òîëüêî àíàëèòèêîì, íî è ðèñê-ìåíåäæåðîì
ñâîåãî ïîðòôåëÿ âíóòðè ïëàòôîðìû. Ê ïðèìåðó, íåêîòîðûå ôîðêàñòåðû
îòâå÷àþò íà áîëüøèíñòâî âîïðîñîâ 40% èëè 60%, òàêèì îáðàçîì, èõ ïîòå-
ðÿ íå ñîñòàâèò áîëüøå 10 î÷êîâ, íî è ïðèáûëü ïðè ïðàâèëüíîì îòâåòå òîæå.
Ñóùåñòâóþò ôîðêàñòåðû, êîòîðûå îòâå÷àþò èñêëþ÷èòåëüíî 0% èëè 100%,
÷òîáû ïîëó÷èòü ìàêñèìàëüíîå êîëè÷åñòâî áàëëîâ (íàïîìèíàþò òðåéäåðîâ,
êîòîðûå èñïîëüçóþò ïðèìåðíî ðàâíûé ðèñê íà ïîçèöèþ â êàæäîì òðåéäå).
Íàêîíåö, åñòü ôîðêàñòåðû êîòîðûå îñòîðîæíî îòâå÷àþò â ñîáûòèÿõ ñ áîëü-
øîé íåîïðåäåëåííîñòüþ, è àãðåññèâíî (0-10% èëè 90-100%) â òåõ ñîáûòèÿõ,
â êîòîðûõ èõ óâåðåííîñòü áîëüøå, òàêèì îáðàçîì, íàïîìèíàÿ òðåéäåðîâ,
êîòîðûå áåðóò áîëüøèé ðèñê ïðè áîëüøåé óâåðåííîñòè â òðåéäå è íàîáî-
ðîò.

Â ðåçóëüòàòå, ìîäåëè èñêóññòâåííîãî èíòåëëåêòà âçâåøèâàþò ïîëó÷åí-
íûå îòâåòû è îöåíèâàþò ôîðêàñòåðîâ îòíîñèòåëüíî èñòîðèè èõ ïðîãíîçîâ,
ôîðìèðóÿ äèíàìè÷åñêè-èçìåíÿþùèåñÿ êëàñòåðû (áûêè, îâöû, ìåäâåäè, ñó-
ïåðôîðêàñòåðû è äðóãèå). Íà âûõîäå ìû ïîëó÷àåì öåííûé àãðåãèðîâàííûé
ñèãíàë, êîòîðûé ìîæåò èñïîëüçîâàòüñÿ â ðàçëè÷íûõ òîðãîâûõ ñèñòåìàõ è
ñòðàòåãèÿõ. Ðàññêàæåì áîëåå ïîäðîáíî î ðàçíûõ òèïàõ áèíàðíûõ âåðîÿò-
íîñòíûõ âîïðîñîâ.

6.1.1 Ìàêðîýêîíîìè÷åñêèå ñîáûòèÿ

Ìàêðîýêîíîìè÷åñêèå ñîáûòèÿ - ýòî íàèáîëåå àêòóàëüíûå è âåñîìûå ýêî-
íîìè÷åñêèå ñîáûòèÿ, öèôðû è ôàêòû, êîòîðûå ìîãóò îêàçàòü âëèÿíèå íà
ôèíàíñîâûå ðûíêè. Äîïóñòèì, ìû õîòèì óçíàòü âåðîÿòíîñòü ïîâûøåíèÿ
ñòàâêè Ôåäåðàëüíûì Ðåçåðâîì ÑØÀ. Äëÿ ýòîãî ìû çàäàåì ñëåäóþùèé
âîïðîñ â ïðèëîæåíèè Cindicator:

"Àãðåññèâíûé ïðî-áèçíåñîâûé ïîäõîä àäìèíèñòðàöèè Äî-
íàëüäà Òðàìïà ìîæåò âûíóäèòü Ôåäåðàëüíûé Ðåçåðâ
óñêîðèòü òåìï ïîâûøåíèÿ ñòàâîê. Ïîäíèìåò ëè ÔÐÑ
ñòàâêó â ñðåäó, 14 èþíÿ?"

Â äàííîì ñëó÷àå âåðîÿòíîñòü ïîâûøåíèÿ ñòàâêè Ãèáðèäíûé Èíòåëëåêò
îöåíèë â 66%, è äåéñòâèòåëüíî - ÔÐÑ ïîäíÿë ñòàâêó íà ýòîì çàñåäàíèè. Â
âîïðîñàõ ïðî ìàêðîýêîíîìè÷åñêèå ñîáûòèÿ òàêæå ìîæíî óçíàòü, îïåðåäèò
ëè íåêèé ìàêðîïîêàçàòåëü îæèäàíèÿ àíàëèòèêîâ. Íàïðèìåð, ìû ñîáèðà-
åìñÿ ñîâåðøèòü ñäåëêó, îñíîâûâàÿñü íà ïóáëèêàöèè àìåðèêàíñêîãî ïîêà-
çàòåëÿ ADP Employment Report, è çàäàåì ñëåäóþùèé âîïðîñ:

"Â ïðîøëîì ìåñÿöå ìàêðîýêîíîìè÷åñêèé ïîêàçàòåëü ADP
Employment Change áûë íà óðîâíå 172,000. Ñëåäóþùèé îò-
÷åò áóäåò îïóáëèêîâàí â ñðåäó, 3 àâãóñòà. Ïîäíèìåòñÿ ëè
çàíÿòîñòü áîëåå ÷åì íà 165,000?"

Â äàííîì âîïðîñå ôîðêàñòåðû Cindicator ñäåëàëè ïðîãíîç, ÷òî ADP
Employment áóäåò âûøå êîíñåíñóñà ñ âåðîÿòíîñòüþ 67%. Äåéñòâèòåëüíî,
â òîò äåíü ADP Employment ñîñòàâèë 179,000. Òàêèì îáðàçîì, Ãèáðèäíûé
Èíòåëëåêò äàë âåðíûé ïðîãíîç, à ðûíîê îòðåàãèðîâàë â íóæíóþ ñòîðîíó.

Ïðèâåäåì íåñêîëüêî äðóãèõ ïðèìåðîâ ïîäîáíûõ âîïðîñîâ èç ìàêðîýêî-
íîìè÷åñêîé òåìàòèêè:
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"Ïîäíèìåòñÿ ëè óðîâåíü áåçðàáîòèöû â Ìàå âûøå 4.5%?"

"Ïðåâûñèò ëè ÂÂÏ Êèòàÿ çà âòîðîé êâàðòàë êîíñåíñóñ-
ïðîãíîç àíàëèòèêîâ â 6.6% ñîãëàñíî îò÷åòó îò 14 èþëÿ?"

"Óïðàâëÿþùèé Áàíêà ßïîíèè Õàðóõèêî Êóðîäà ïîäòâåð-
äèë, ÷òî öåíòðàëüíûé áàíê ãîòîâ óâåëè÷èòü ñòèìóëû
ïðè íåîáõîäèìîñòè, îäíàêî îòìåòèë, ÷òî òàê íàçûâàå-
ìûé �äåíåæíûé âåðòîëåò� çàïðåùåí. Ñíèçèò ëè ñòàâêó
Áàíê ßïîíèè íèæå -0.2% íà ñâîåì çàñåäàíèè 28 èþëÿ?"

Ïîäðîáíåå ïðî âîïðîñû î ìàêðîýêîíîìè÷åñêèõ ñîáûòèÿõ âû ìîæåòå
íàéòè â íàøåì áëîãå íà Medium - â íåì ìû íå òîëüêî äåëèìñÿ ïîëó÷åííûìè
ñèãíàëàìè, íî è ðàññêàçûâàåì êàêèå ñäåëêè ñîâåðøàëè ñ ïîìîùüþ ýòèõ
äàííûõ:

Nonfarm Payrolls: +3.7% in two minutes;

Durable Goods Orders: How To Trade With Crowd Indicator?

SPY: +0.3% on Fed's decision.

6.1.2 Êîðïîðàòèâíûå ñîáûòèÿ

Îïðåäåëåíèå òîãî, ïðåâûñèò ëè îïóáëèêîâàííûé ïîêàçàòåëü ñâîé êîíñåíñóñ-
ïðîãíîç, èñïîëüçóåòñÿ òàêæå è ïðè ïðîãíîçèðîâàíèè íåêîòîðûõ êîðïîðà-
òèâíûõ ñîáûòèé - íàïðèìåð - åæåêâàðòàëüíûõ è ãîäîâûõ îò÷åòîâ. Äëÿ
ýòîãî ìû çàäàåì Ãèáðèäíîìó Èíòåëëåêòó ñëåäóþùèé âîïðîñ:

"Best Buy Co., Inc. (BBY) îïóáëèêóåò ñâîþ îò÷åòíîñòü
çà âòîðîé êâàðòàë 2016 âî âòîðíèê, 23 àâãóñòà äî îòêðû-
òèÿ ðûíêà. Àíàëèòèêè Óîëë Ñòðèò îæèäàþò ïðèáûëü íà
àêöèþ (EPS) â ðàçìåðå $0.43. Ïðåâûñèò ëè EPS êîìïàíèè
Best Buy êîíñåíñóñ Óîëë Ñòðèò?"

Cindicator ñäåëàë ïðîãíîç, ÷òî îò÷åò êîìïàíèè Best Buy áóäåò ëó÷øå,
÷åì êîíñåíñóñ àíàëèòèêîâ ñ âåðîÿòíîñòüþ 73%. Äåéñòâèòåëüíî, îïóáëè-
êîâàííûé EPS îêàçàëñÿ âûøå êîíñåíñóñà, è àêöèè êîìïàíèè ïîäñêî÷èëè
áîëåå ÷åì íà 10% çà îäèí äåíü.

Êîðïîðàòèâíûå ñîáûòèÿ âêëþ÷àþò â ñåáÿ íå òîëüêî ïóáëèêàöèþ îò÷åò-
íîñòè, íî è âûïëàòó äèâèäåíäîâ, ïðîâåäåíèå êîíôåðåíö-êîëëîâ è ïðåçåí-
òàöèé. Ïðèìåðû òðåéäîâ, êîòîðûå ìîãóò áûòü ñäåëàíû ñ èñïîëüçîâàíèåì
äàííûõ ïðîãíîçîâ òàêæå ìîæíî íàéòè â íàøåì áëîãå íà Medium:

Êîíôåðåíöèè êîìïàíèè Apple (AAPL):

Apple: +0.5% within a few hours;

Apple: +5% in a few days.

Êâàðòàëüíûå è ãîäîâûå îò÷åòû:

Guess? +13.2% in one trade;

Apple: How To Trade With Crowd Indicator? +5.66% in one trade;

Net�ix: +17.7% in less than 24 hours.

6.1.3 Ïîëèòè÷åñêèå ñîáûòèÿ

Ê ïîëèòè÷åñêèì ñîáûòèÿì â íàøåì ïðèëîæåíèè ìîæíî îòíåñòè âûáîðû
ïåðâûõ ëèö è ïàðòèé â ðàçíûõ ñòðàíàõ, îòñòàâêè, çíà÷èìûå âñòðå÷è, ïðè-
íÿòèå îïðåäåëåííûõ ïîëèòè÷åñêèõ ðåøåíèé (íàïðèìåð, î ââåäåíèè èëè
ïðîäëåíèè ñàíêöèé, î âõîæäåíèè ñòðàí â ðàçëè÷íûå áëîêè) è äðóãèå.

Ê ïðèìåðó, ïåðåä ïåðâûì òóðîì âûáîðîâ Ïðåçèäåíòà Ôðàíöèè ìû îïóá-
ëèêîâàëè â íàøåì ïðèëîæåíèè ñëåäóþùèé âîïðîñ:
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https://medium.com/@Cindicator/nonfarm-payrolls-how-to-trade-with-crowd-indicator-3-7-in-two-minutes-8026552ec799
https://medium.com/@Cindicator/durable-goods-orders-how-to-trade-with-crowd-indicator-e157f796b3ec
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https://medium.com/@Cindicator/apple-5-in-a-few-days-8705a956f37b
https://medium.com/@Cindicator/guess-how-to-trade-with-crowd-indicator-13-2-in-one-trade-dcbb4d9660d2
https://medium.com/@Cindicator/apple-how-to-trade-with-crowd-indicator-5-66-in-one-trade-84d84d28ddcd
https://medium.com/@Cindicator/netflix-17-7-in-less-than-24-hours-180089de47f9


"Ìåíåå ÷åì äâå íåäåëè îñòàëîñü äî ïåðâîãî ðàóíäà ïðå-
çèäåíòñêèõ âûáîðîâ âî Ôðàíöèè. Óëüòðàïðàâûé êàíäèäàò
Ìàðèí Ëå Ïåí ëèäèðóåò â îïðîñàõ îáùåñòâåííîãî ìíåíèÿ.
Ïåðâûé ðàóíä ïðîéäåò 23 àïðåëÿ 2017 ãîäà. Äîñòèãíåò ëè
Ìàðèí Ëå Ïåí âòîðîãî ðàóíäà?"

Ãèáðèäíûé Èíòåëëåêò Cindicator ñãåíåðèðîâàë îòâåò - 80%, è äåéñòâè-
òåëüíî Ìàðèí Ëå Ïåí âûøëà âî âòîðîé òóð. Ïîñëå ýòîãî â ïðèëîæåíèè
áûë îïóáëèêîâàí ñëåäóþùèé âîïðîñ:

"Ïåðâûé ðàóíä Ïðåçèäåíòñêèõ âûáîðîâ âî Ôðàíöèè ïðîøåë
23 àïðåëÿ 2017 ãîäà. Òàê êàê íè îäèí êàíäèäàò íå íàáðàë
áîëüøèíñòâà ãîëîñîâ, ñîñòîèòñÿ âòîðîé ðàóíä ìåæäó Ýì-
ìàíóýëåì Ìàêðîíîì è Ìàðèí Ëå Ïåí. Âûèãðàåò ëè Ëå Ïåí
Ïðåçèäåíòñêèå âûáîðû âî Ôðàíöèè?"

6 ìàÿ 2017 ãîäà Ãèáðèäíûé Èíòåëëåêò îöåíèë âåðîÿòíîñòü òîãî, ÷òî
Ìàðèí Ëå Ïåí ñòàíåò ïðåçèäåíòîì â 34%, à 7 ìàÿ ïðåçèäåíòîì Ôðàíöèè
áûë èçáðàí Ýììàíóýëü Ìàêðîí. Òàêèì îáðàçîì, Ãèáðèäíûé Èíòåëëåêò
Cindicator òî÷íî ïðåäñêàçàë èñõîä ïðåçèäåíòñêèõ âûáîðîâ âî Ôðàíöèè.

Òåì íå ìåíåå, â êà÷åñòâå ñèãíàëîâ äëÿ òðåéäèíãà ìîæíî èñïîëüçîâàòü
íå òîëüêî ïðàâèëüíî ïðåäñêàçàííûå ñîáûòèÿ, íî è âåðíî èíòåðïðåòèðîâàí-
íûå îøèáî÷íûå îòâåòû Ãèáðèäíîãî Èíòåëëåêòà. Íàïðèìåð, ïåðåä âûáîðà-
ìè ïðåçèäåíòà ÑØÀ ìàëî êòî âåðèë, ÷òî ïîáåäèò Äîíàëüä Òðàìï è ôîðêà-
ñòåðû Cindicator îöåíèâàëè åãî øàíñû íà ïîáåäó â 31%. Òåì íå ìåíåå, îïðî-
ñû îáùåñòâåííîãî ìíåíèÿ â ÑØÀ ïîêàçûâàëè, ÷òî Òðàìï è Êëèíòîí èäóò
íîãà-â-íîãó. Èñòîðèÿ ïîêàçûâàåò, ÷òî â òàêèõ ñëó÷àÿõ, êîãäà ìíåíèå îáùå-
ñòâåííîñòè íàñòîëüêî áåçîãîâîðî÷íî, à ôàêòû ïîêàçûâàþò ðàâíûå øàíñû
ñîâåðøåíèÿ îáîèõ ñîáûòèé, íåðåäêî ïîëó÷àþòñÿ òàê íàçûâàåìûå �×åðíûå
Ëåáåäè�. Â îæèäàíèè ñïåêóëÿöèé íà òåìó âûáîðîâ 8 íîÿáðÿ 2016, íàøè-
ìè àíàëèòèêàìè áûë çàäàí ðÿä âîïðîñîâ è çàòåì èñïîëíåí ðÿä óñïåøíûõ
ñäåëîê ïî ýòèì âîïðîñàì. Ïîäðîáíåå ñ íèìè ìîæíî îçíàêîìèòüñÿ â íàøåì
áëîãå íà Medium:

Volatility index: +3.14% in one trade;

E-mini S&P 500 futures: +13% in less than 4 hours.

Òàêèì îáðàçîì, ïîëó÷åííûå ñèãíàëû Ãèáðèäíîãî Èíòåëëåêòà â îïðåäå-
ëåííûõ ñëó÷àÿõ ìîæíî èíâåðòèðîâàòü äëÿ ñîâåðøåíèÿ ïðèáûëüíûõ ñäå-
ëîê.

6.2 Áèíàðíûå öåíîâûå âîïðîñû

Ïîìèìî âîïðîñîâ ïðî ñîáûòèÿ, áèíàðíûå âîïðîñû òàêæå èñïîëüçóþòñÿ êî-
ãäà åñòü íåîáõîäèìîñòü îïðåäåëèòü äâèæåíèå öåíû. Íàïðèìåð, ìû õîòèì
óçíàòü, âûðàñòåò ëè öåíà êàêîãî-ëèáî àêòèâà äî îïðåäåëåííîãî óðîâíÿ.
Çàäàâàÿ òàêîé âîïðîñ, íà âûõîäå ìû ïîëó÷àåì âåðîÿòíîñòü äîñòèæåíèÿ
öåíîé ýòîãî óðîâíÿ. Äîïóñòèì, 7 îêòÿáðÿ 2016 ãîäà ìû áûëè çàèíòåðåñîâà-
íû â ïîëó÷åíèè òî÷íîãî öåíîâîãî ïðîãíîçà ïî ôüþ÷åðñó íà íåôòü. Çàäàåì
ñëåäóþùèé âîïðîñ Ãèáðèäíîìó Èíòåëëåêòó:

"Íåôòü ïîäíÿëàñü âûøå $50 çà áàððåëü âïåðâûå ñ èþíÿ,
òàê êàê óìåíüøåíèå çàïàñîâ íåôòè â ÑØÀ è äîãîâîðåí-
íîñòü ÎÏÅÊ î ñîêðàùåíèè äîáû÷è ïîäîãðåëè îæèäàíèÿ,
÷òî êîíåö ïåðåíàñûùåíèÿ ãëîáàëüíîãî ðûíêà íåôòè áëè-
çîê. Âûðàñòóò ëè ôüþ÷åðñû íà íåôòü ñîðòà WTI âûøå
$51.7 äî 20 îêòÿáðÿ?"

Ïîëó÷àåì ñèãíàë, ÷òî âåðîÿòíîñòü òàêîãî öåíîâîãî äâèæåíèÿ ñîñòàâëÿ-
åò 58%. Óæå 10 îêòÿáðÿ öåíà âûðîñëà äî $51.6 - íàøè òðåéäåðû çàêðûëè
ïîçèöèþ ñ ïðèáûëüþ 1.9%, íå äîæèäàÿñü äàëüíåéøåãî ðîñòà öåíû. Åùå
îäíèì ïðèìåðîì öåíîâîãî áèíàðíîãî ñîáûòèÿ ìîæåò ÿâëÿòüñÿ âîïðîñ ïðî
êðèïòîâàëþòó FoldingCoin, êîòîðûé ìû çàäàëè Ãèáðèäíîìó Èíòåëëåêòó
15 èþíÿ 2017 ãîäà:
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https://medium.com/cindicator/volatility-index-3-14-in-one-trade-c465f58d461e
https://medium.com/cindicator/e-mini-s-p-500-futures-13-in-less-than-4-hours-c76f10ece8fb


"Êðèïòîâàëþòà FoldingCoin (FLDC/BTC) âûðîñëà áîëåå
÷åì íà 16% è òîðãîâàëàñü íà óðîâíå 0.00000834 â 16:00 PM
ET ÷åòâåðãà, 15 èþíÿ íà áèðæå Poloniex. Âûðàñòåò ëè
FoldingCoin âûøå 0.00001030 äî 25 èþíÿ?"

Ãèáðèäíûé Èíòåëëåêò îòâåòèë íà âîïðîñ �äà�, è äåéñòâèòåëüíî, óæå 21
èþíÿ FoldingCoin ðåçêî ïðåîäîëåë îòìåòêó â 0.00001030, à 22 èþíÿ äîñòèã
ñâîåãî ïèêà ó öåíû 0.00001642, ïðîäåìîíñòðèðîâàâ ïðàêòè÷åñêè 100%-ûé
ðîñò îòíîñèòåëüíî öåíû â ìîìåíò ïóáëèêàöèè âîïðîñà. Áèíàðíûå ñèãíà-
ëû ìîãóò äîïîëíÿòü äðóã äðóãà, ÷òîáû âûñòðàèâàòü ïîëíîöåííóþ êàðòèíó
òåêóùåé ðûíî÷íîé ñèòóàöèè. Òàê â ñëåäóþùåì ïðèìåðå áûë çàäàí áèíàð-
íûé âîïðîñ ïîñëå ïóáëèêàöèè êâàðòàëüíîé îò÷åòíîñòè êîìïàíèè Net�ix,
öåëü êîòîðîãî - ïîíÿòü, íàñêîëüêî äîëãîñðî÷íûì áûë ðîñò öåíû àêöèè íà
îò÷åòíîñòè:

"Àêöèè Net�ix, Inc. (NFLX) 21 îêòÿáðÿ çàêîí÷èëè íåäåëþ
íà 25.65% âûøå, íà óðîâíå $127.5, ïîñëå òîãî êàê êîìïàíèÿ
îïóáëèêîâàëà îò÷åòíîñòü ñèëüíî âûøå îæèäàíèé â ïîíå-
äåëüíèê, 17 îêòÿáðÿ. Óïàäóò ëè àêöèè Net�ix íèæå $120
äî 5 íîÿáðÿ?"

Âåðîÿòíîñòü äàííîãî ñîáûòèÿ Ãèáðèäíûé Èíòåëëåêò îöåíèë â 34%, è
äåéñòâèòåëüíî, äî 5 íîÿáðÿ öåíà äåðæàëàñü âûøå $120 çà àêöèþ.

Âîò åùå îäèí ïðèìåð, êàê ìîæíî ñîâåðøèòü òðåéä íà ñåðèè âîïðîñîâ.
25 ìàÿ 2017 ãîäà íà÷àëàñü êîððåêöèÿ êðèïòîâàëþò ïîñëå ñèëüíîãî ðîñòà. Â
ïðèëîæåíèè Cindicator áûëà îïóáëèêîâàíà ñåðèÿ âîïðîñîâ ïðî Ëàéòêîèí,
íà îñíîâå êîòîðûõ ìû ïîëó÷èëè ñèãíàë íà ïîêóïêó.

"6 èþíÿ â 7:15 AM ET öåíà êðèïòîâàëþòû Ëàéòêîèí
(LTC/USDT) ñîñòàâëÿëà 30 äîëëàðîâ íà áèðæå Poloniex.
Óïàäåò ëè öåíà Ëàéòêîèíà íèæå $22.50 äî 25 èþíÿ 2017?"
"15 èþíÿ â 4:00 PM ET öåíà êðèïòîâàëþòû Ëàéòêîèí
(LTC/USDT) ñîñòàâëÿëà 28.32 äîëëàðà íà áèðæå Poloniex.
Âûðàñòåò ëè öåíà Ëàéòêîèíà âûøå $32 äî 21 èþíÿ 2017?"

Ñîãëàñíî Ãèáðèäíîìó Èíòåëëåêòó, îòâåò íà ïåðâûé âîïðîñ áûë �íåò�,
à íà âòîðîé âîïðîñ - �äà�. Òàêèì îáðàçîì, èñïîëüçóÿ äàííûå ñèãíàëû, íà-
øè òðåéäåðû ïîêóïàëè êðèïòîâàëþòó Ëàéòêîèí ñî ñòîïîì íèæå $22.50.
Ïîäðîáíîñòè ìîæíî ïîñìîòðåòü â íàøåì ïîñòå íà Ìåäèóìå:

Litecoin: +80% in three weeks

Òàì æå âû ìîæåòå íàéòè áîëüøå ïðèìåðîâ áèíàðíûõ âîïðîñîâ ïðî äâè-
æåíèå öåíû:

Oil Futures: Swing Trades With Crowd Indicator. +1.7% in a few days;

Oil Futures: +2.3% in two days.

Áèíàðíûå ñèãíàëû ïîêàçûâàþò âûñîêóþ òî÷íîñòü. Ñðåäíÿÿ òî÷íîñòü
ýòîãî òèïà ñèãíàëîâ ñîñòàâëÿåò 76% (ìîäåëü îáó÷åíà íà áîëåå ÷åì 300 000
ïðîãíîçîâ). Òðåéäèíã ñ èñïîëüçîâàíèåì ðàçíîîáðàçíûõ áèíàðíûõ ñèãíàëîâ
â êà÷åñòâå îñíîâíîãî èëè âñïîìîãàòåëüíîãî èíñòðóìåíòà ïîçâîëÿåò äîñòè÷ü
èíòåðåñíûõ ôèíàíñîâûõ ðåçóëüòàòîâ. Òàê, ñ èþëÿ 2016 ãîäà ïî ôåâðàëü
2017 ãîäà, èñïîëüçóÿ òîëüêî áèíàðíûå ñèãíàëû è òîðãóÿ èñêëþ÷èòåëüíî íà
òðàäèöèîííûõ ðûíêàõ, ìû óâåëè÷èëè íàø ìîäåëüíûé ïîðòôåëü íà 123%.
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https://medium.com/@Cindicator/litecoin-80-in-three-weeks-9271f6ab13b
https://medium.com/@Cindicator/oil-futures-swing-trades-with-crowd-indicator-1-7-in-a-few-days-40c338d56e91
https://medium.com/@Cindicator/oil-futures-2-3-in-two-days-8706bc841a62


Ðèñ. 1: Äîõîäíîñòü ìîäåëüíîãî ïîðòôåëÿ Cindicator îò áèíàðíûõ ñèãíàëîâ,
07/18/2016 - 02/28/2017

Ïðèìåðû áèíàðíûõ ñèãíàëîâ ìîæíî óâèäåòü â ýòîé òàáëèöå: ññûëêà.

6.3 Öåíîâûå âîïðîñû

Ïîìèìî âåðîÿòíîñòíûõ âîïðîñîâ, ñ ÿíâàðÿ 2017 ãîäà â ïðèëîæåíèè Cindicator
ïîÿâèëèñü öåíîâûå âîïðîñû. Äî ýòîãî îíè áûëè ïðîòåñòèðîâàíû íà ãðóïïå
ñóïåðôîðêàñòåðîâ â ñïåöèàëüíîì ÷åëëåíäæå â îêòÿáðÿ-äåêàáðå 2016 ãî-
äà, â ðåçóëüòàòå êîòîðîãî äàííûå ñèãíàëû ïîêàçàëè îòëè÷íûå ðåçóëüòàòû.
Ê ïðèìåðó, ìû õîòèì ïîëó÷èòü òîðãîâûé ñèãíàë è òî÷êè âõîäà/âûõîäà
íà îñíîâå ñèãíàëîâ ìèíèìóìà è ìàêñèìóìà äëÿ àêöèè GOOG (Alphabet
Inc.) íà ïîíåäåëüíèê, 6 ìàðòà 2017 ãîäà. Â ïÿòíèöó, òðåòüåãî ìàðòà, ïî-
ñëå çàêðûòèÿ ðûíêà, ìû ñîçäàåì ñëåäóþùèé âîïðîñ â íàøåì ìîáèëüíîì
ïðèëîæåíèè:

"Àêöèè Alphabet, Inc. (GOOG) çàêðûëèñü íà óðîâíå $829.08
â ïÿòíèöó, 3 ìàðòà. Êàêîé ïî âàøåìó ìíåíèþ áóäåò ìè-
íèìóì è ìàêñèìóì öåíû àêöèé GOOG âî âðåìÿ îñíîâíûõ
òîðãîâ â ïîíåäåëüíèê, 6 ìàðòà?"

Îáû÷íî, â ïîäîáíûõ ñîáûòèÿõ ôîðêàñòåðû ìîãóò äàòü ñâîé ïðîãíîç ïî
ìèíèìàëüíîé è ìàêñèìàëüíîé öåíå àêöèè äî îòêðûòèÿ ðûíêà (â íàøåì
ïðèìåðå äî 9:20 AM ET, 6 ìàðòà). Ñðàçó ïîñëå îêîí÷àíèÿ ïðèåìà ïðîãíî-
çîâ Èñêóññòâåííûé Èíòåëëåêò, ïðèìåíÿÿ àëãîðèòìû ìàøèííîãî îáó÷åíèÿ
íà îñíîâå íàêîïëåííîé ñòàòèñòèêå ïî ïðîãíîçàì ôîðêàñòåðîâ, ñèíòåçèðóåò
òî÷íûå ïðîãíîçû. Íà îñíîâå ôîðâàðä è áýêòåñòèðîâàíèÿ èñòîðèè ñèíòåçè-
ðîâàííûõ ïðîãíîçîâ ðàññ÷èòûâàþòñÿ îïòèìàëüíûå, ïî ñîîòíîøåíèþ ïðè-
áûëüíîñòè/ðèñêà, òî÷êè âõîäà è âûõîäà äëÿ àêöèè GOOG, îñíîâûâàÿñü íà
ýòèõ ïðîãíîçàõ. Â äàííîì ïðèìåðå ñèãíàë ïîëó÷èëñÿ î÷åíü òî÷íûì: ïðî-
ãíîçíûé ìèíèìóì Cindicator áûë $822.43, ðåàëüíûé ìèíèìóì áûë $822.40
(îøèáêà 0.0036%); ïðîãíîçíûé ìàêñèìóì $828.81, à ðåàëüíûé - $828.88
(îøèáêà 0.0084%). ×èñòàÿ ïðèáûëü, ïîñëå âû÷åòà âñåõ òðàíçàêöèîííûõ
èçäåðæåê, ñîñòàâèëà 0.31% â äâóõ ñäåëêàõ çà îäèí äåíü äëÿ ýòîé àêöèè.
Íàñêîëüêî òî÷íû ñèãíàëû, ìîæíî óâèäåòü íà Ðèñ. 2 è Ðèñ. 3 (âñå öåíîâûå
óðîâíè ðàññ÷èòûâàþòñÿ Ãèáðèäíûì Èíòåëëåêòîì äî îòêðûòèÿ ðûíêà):

Ðèñ. 2: Ñèãíàëû íà âõîä äëÿ GOOG, 06.03.2017
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https://docs.google.com/spreadsheets/d/1vxdn45--x_pPOstS1haKhwei6kzPKbAHW2lXw0rYk00/edit#gid=0


Ðèñ. 3: Ñèãíàëû íà âõîä äëÿ SPY (SPDR S&P 500 ETF), 03.09.2017

Áîëüøå ïðèìåðîâ min/max öåíîâûõ ñèãíàëîâ âû ìîæåòå ïîñìîòðåòü â
íàøåì áëîãå:

Amazon: +2.5% in a few days;

Facebook: +0.66% in a few hours;

Dollar Tree: +1% in just 2 minutes;

Visa: +1% in just 20 minutes;

Apple: +0.15% in one hour.

Êàê è îñòàëüíûå ñèãíàëû Cindicator, ñèãíàëû ìèíèìóìà è ìàêñèìó-
ìà óíèâåðñàëüíû è ìîãóò ïðèìåíÿòüñÿ ê ëþáûì àêòèâàì: êðèïòîâàëþòàì
è êðèïòîàêòèâàì, àêöèÿì, ôüþ÷åðñàì, ôèàòíûì âàëþòíûì ïàðàì è ò.ä.
Êðîìå òîãî, ãåíåðàöèÿ ýòèõ ñèãíàëîâ âîçìîæíà äëÿ ðàçëè÷íûõ òàéìôðåé-
ìîâ, ê ïðèìåðó äíåâíûõ, íåäåëüíûõ, ìåñÿ÷íûõ èëè êâàðòàëüíûõ. Ñïåöè-
ôèêà âîïðîñîâ ïðî êðèïòîðûíîê, à òàêæå âîïðîñîâ ñ äëèòåëüíûìè òàéì-
ôðåéìàìè çàêëþ÷àåòñÿ â áîëüøåé âîëàòèëüíîñòè. Ïðèìåðîì òîãî, êàê íà-
øà òåõíîëîãèÿ ñïðàâëÿåòñÿ ñ áîëüøîé âîëàòèëüíîñòüþ ÿâëÿþòñÿ íàøè
ðåãóëÿðíûå íåäåëüíûå êðèïòî ñèãíàëû. Äâàæäû â íåäåëþ ìû ïîëó÷àåì
ñèãíàëû Ãèáðèäíîãî Èíòåëëåêòà ïî òîï-3 êðèïòîàêòèâàì ñ òî÷êè çðåíèÿ
èõ êàïèòàëèçàöèè: Bitcoin, Ethereum è Ripple. Ïðèìåð âîïðîñà ïî Bitcoin
âûãëÿäèò ñëåäóþùèì îáðàçîì:

"Êðèïòîâàëþòà Bitcoin òîðãîâàëàñü íà óðîâíå $2469 â
14:00 PM ET â ñðåäó, 14 èþíÿ. Êàêîé ïî âàøåìó ìíåíèþ
áóäåò ìèíèìóì è ìàêñèìóì öåíû Bitcoin (BTC/USDT) â
ñëåäóþùèå ïÿòü äíåé (ñ 10:00 AM ET ÷åòâåðãà, 15 èþíÿ,
ïî 9:59 AM ET ïîíåäåëüíèêà, 19 èþíÿ)?"

Ïîëó÷åííûå ïî ýòîìó âîïðîñó ñèãíàëû áûëè âåñüìà òî÷íû, è íàãëÿäíî
îòîáðàæåíû íà Ðèñ. 4:

Ðèñ. 4: Bitcoin (BTC/USDT), 06.15.2017 - 06.19.2017

Àíàëîãè÷íî, ïðèìåð âîïðîñà ïî Ripple âûãëÿäèò òàê:
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"Êðèïòîâàëþòà Ripple òîðãîâàëàñü íà óðîâíå $0.2627
â 14:00 PM ET âîñêðåñåíüÿ, 11 èþíÿ. Êàêîé ïî âàøå-
ìó ìíåíèþ áóäåò ìèíèìóì è ìàêñèìóì öåíû Ripple
(XRP/USDT) â ñëåäóþùèå ÷åòûðå äíÿ (ñ 10:00 AM ET ïî-
íåäåëüíèêà, 12 èþíÿ, ïî 9:59 AM ET ÷åòâåðãà, 15 èþíÿ)?"

Äàííûé ñèãíàë òàêæå îêàçàëñÿ òî÷íûì, ÷òî âèäíî èç Ðèñ. 5:

Ðèñ. 5: Ripple (XRP/USDT), 06.12.2017 - 06.15.2017

Íà ñèãíàëàõ ìèíèìóìà-ìàêñèìóìà öåíîâûõ óðîâíåé ìîæíî ïîñòðîèòü
ðàçíîîáðàçíîå êîëè÷åñòâî òîðãîâûõ ñòðàòåãèé, ëèáî èñïîëüçîâàòü èõ êàê
èíäèêàòîð çíà÷èìûõ óðîâíåé ïîääåðæêè è ñîïðîòèâëåíèÿ. Èñïîëüçóÿ ïðî-
ñòóþ êîíòð-òðåíäîâóþ ñòðàòåãèþ (ïîêóïêà íà óðîâíå ìèíèìóìà è ïðîäàæà
íà óðîâíå ìàêñèìóìà), ìû ñìîãëè ïîêàçàòü íà òðàäèöèîííûõ ðûíêàõ äî-
õîäíîñòü â ðàçìåðå 11.68% ñ îêòÿáðÿ 2016 ïî èþíü 2017 ãîäà. Ñ îêòÿáðÿ
ïî ôåâðàëü ñäåëêè áûëè íå åæåäíåâíûå, ïîýòîìó âñåãî áûëî 148 òîðãî-
âûõ äíåé. Òàêèì îáðàçîì, ãîäîâàÿ äîõîäíîñòü äàííîé ñòðàòåãèè ñîñòàâèëà
19.8%.

Ðèñ. 6: Äîõîäíîñòü ñèãíàëîâ ìèíèìóìà-ìàêñèìóìà (ïðîäàæà îò ìàêñèìó-
ìà, ïîêóïêà îò ìèíèìóìà), 10.26.2016 - 06.06.2017

Ïðèìåðû öåíîâûõ ñèãíàëîâ ìèíèìóìà-ìàêñèìóìà ìîæíî óâèäåòü â ýòîé
òàáëèöå.

Ïîäîáíàÿ ñòðàòåãèÿ ïîêàçûâàåò ñåáÿ õîðîøî è äëÿ êðèïòî-àêòèâîâ, â
÷àñòíîñòè äëÿ Bitcoin. Íåäåëüíûå ñèãíàëû ìèíèìóìà-ìàêñèìóìà, ïîäðîá-
íî îïèñàííûå âûøå, ïîêàçàëè îêîëî 40% äîõîäíîñòü çà ïîñëåäíèå ïîëãîäà
(80% ãîäîâûõ) äëÿ áèòêîèíà. Ïðè ýòîì äàííûå ñèãíàëû ÿâëÿþòñÿ êîíòð-
òðåíäîâûìè è òî, ÷òî îíè óñïåøíî ïîêàçûâàþò ñåáÿ íà òðåíäîâîì áû÷üåì
ðûíêå ÿâëÿåòñÿ ïðåäìåòîì çäîðîâîãî îïòèìèçìà. Ïðèìå÷àòåëüíûì ÿâëÿ-
åòñÿ òàêæå òîò ôàêò, ÷òî ñòðàòåãèÿ õîðîøî ðàáîòàåò îò øîðòîâ (êîðîòêèõ
ïðîäàæ àêòèâà) - øîðòû ïðèíåñëè ïî÷òè âäâîå áîëüøå ïðèáûëè ÷åì ëîíãè
(ïîêóïêà àêòèâà): 22.31% ïðîòèâ 13.96%; ÷òî íà áû÷üåì ðûíêå ÿâëÿåòñÿ
ñåðüåçíûì äîñòèæåíèåì.
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Ðèñ. 7: Äîõîäíîñòü ñèãíàëîâ ìèíèìóìà-ìàêñèìóìà äëÿ Bitcoin (ïðîäàæà
îò ìàêñèìóìà, ïîêóïêà îò ìèíèìóìà), 01.13.2017 - 07.03.2017

Ïðèìåðû ñèãíàëîâ ìèíèìóìà-ìàêñèìóìà äëÿ êðèïòî-àêòèâîâ ìîæíî
óâèäåòü â ýòîé òàáëèöå.

6.4 Ïëàíèðóåìûå íîâûå òèïû äàííûõ, ñèãíàëîâ
è èíäèêàòîðîâ

Ñ 1 èþëÿ 2017 ãîäà äîáàâëåí íîâûé òèï öåíîâûõ âîïðîñîâ - âîïðîñû ñ
óêàçàíèåì îäíîãî öåíîâîãî óðîâíÿ. Ýòî ìîãóò áûòü âîïðîñû, ñâÿçàííûå ñ
îòêðûòèåì è çàêðûòèåì ôèíàíñîâîãî èíñòðóìåíòà, ñ öåíîé àêòèâà â îïðå-
äåëåííûõ ìîìåíò âðåìåíè, ñ äîñòèæåíèåì îïðåäåëåííîãî óðîâíÿ è òàê äà-
ëåå. Íàïðèìåð:

"Àêöèè NIKE, Inc. (NKE) çàêðûëèñü íà óðîâíå $59 â ïÿò-
íèöó, 30 èþíÿ. Êàêîé ïî âàøåìó ìíåíèþ áóäåò öåíà çà-
êðûòèÿ àêöèé NIKE â ïîíåäåëüíèê, 3 èþëÿ?"

Ñ ìàÿ 2017 ãîäà ìû òàêæå ïðîâîäèì òåñòèðîâàíèå íîâîãî âèäà ñèãíà-
ëà íà ãðóïïå ôîðêàñòåðîâ, êîòîðûå ïîñòîÿííî âõîäÿò â òîï-2% ìåñÿ÷íîãî
ðåéòèíãà. Ïîëüçîâàòåëÿì òðåáóåòñÿ âûáèðàòü àêòèâû, êîòîðûå, ïî èõ ìíå-
íèþ, íóæíî ïîêóïàòü èëè ïðîäàâàòü (short-ñäåëêà), à òàêæå àêòèâû, ïî
êîòîðûì ñäåëêè ñîâåðøàòü íå ñëåäóåò. Â òåõ àêòèâàõ, êîòîðûå ïîëüçîâà-
òåëè âûáèðàþò íà ïîêóïêó èëè ïðîäàæó òðåáóåòñÿ óêàçàòü ñòîï-ëîññ è
òåéê-ïðîôèò. Íàïðèìåð, âîïðîñ ôîðìóëèðóåòñÿ òàê:

"×òî íåîáõîäèìî ñäåëàòü ñ êðèïòî-àêòèâîì Ethereum
(ETH/USD) íà ïðåäñòîÿùåé íåäåëå: êóïèòü, ïðîäàòü, èëè
íè÷åãî íå äåëàòü? Ïîçèöèÿ áóäåò îòêðûòà â 9:30 AM ET
â ïîíåäåëüíèê, 22 ìàÿ, è áóäåò çàêðûòà â 4:00 PM ET â
ïÿòíèöó, 26 ìàÿ."

Âñå ôîðêàñòåðû äàþò ñâîè ïðîãíîçû ïî äàííîìó àêòèâó. Åñëè îíè âû-
áèðàþò äåéñòâèå (êóïèòü èëè ïðîäàòü), òî èì òàêæå íåîáõîäèìî óñòàíî-
âèòü ñòîï-ëîññ è òåéê-ïðîôèò äëÿ ñâîåé ïîçèöèè. Òåì ñàìûì êàæäûé ÷å-
ëîâåê ìîæåò �óïðàâëÿòü� ñâîåé ñîáñòâåííîé èíâåñòèöèîííîé ïîçèöèåé, âû-
áèðàÿ îæèäàåìîå íàïðàâëåíèå è ïàðàìåòðû ðèñêà/äîõîäíîñòè. Ê ïðèìå-
ðó, îäèí èç ïîëüçîâàòåëåé îòâå÷àåò ÷òî íóæíî ïðîäàòü Ethereum ñî ñòîï-
ëîññîì 199.9 è òåéê-ïðîôèòîì 145.1; äðóãîé ÷òî êóïèòü (ñòîï-ëîññ 120,
òåéê-ïðîôèò 290); òðåòèé - ÷òî íè÷åãî íå íóæíî äåëàòü è òàê äàëåå. Çàòåì
íàñòóïàåò î÷åðåäü Èñêóññòâåííîãî Èíòåëëåêòà - îí àãðåãèðóåò ïîëó÷åí-
íûå ïðîãíîçû â åäèíûé, îïðåäåëÿÿ êàêîå äåéñòâèå íóæíî ñîâåðøèòü è ñ
êàêèìè ïàðàìåòðàìè. Â íàøåì ïðèìåðå, Ãèáðèäíûé Èíòåëëåêò ðåøèë, ÷òî
â ýòó íåäåëþ íóæíî ïîêóïàòü Ethereum, ñ òåéê-ïðîôèòîì 196.62 è ñòîï-
ëîññîì 129.78. Ïî óñëîâèþ, ïîçèöèÿ îòêðûâàåòñÿ ïî öåíå â 9:30 AM ET
ïîíåäåëüíèêà; à åñëè íè òåéê-ïðîôèò, íè ñòîï-ëîññ íå áûëè äîñòèãíóòû,
òî ïîçèöèÿ çàêðûâàåòñÿ â ïÿòíèöó. Äåéñòâèòåëüíî, Ethereum âûðîñ, è ýòîò
ñèãíàë ïðèíåñ áîëåå 32% ïðèáûëè çà ïÿòü äíåé.

Çà îäèí èç ìåñÿöåâ ïðèáûëü ïî òàêèì ñèãíàëàì ñîñòàâèëà +12% íà
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ôîíäîâîì ðûíêå è +86% íà ðûíêå êðèïòîâàëþò (äëÿ òîðãîâëè èñïîëü-
çîâàëèñü òîëüêî 3 êðèïòî àêòèâà: Bitcoin, Ethereum è Ripple). Ìû ñ÷è-
òàåì ýòî îòëè÷íûì ðåçóëüòàòîì è ïëàíèðóåì äîáàâèòü òàêèå âîïðîñû íà
ïîëíîöåííîé îñíîâå â ïðèëîæåíèå â ñàìîì áëèæàéøåì áóäóùåì. Òàêæå
âåäåòñÿ àêòèâíàÿ ðàçðàáîòêà ñèãíàëîâ, â êîòîðûõ çàäà÷à Ãèáðèäíîãî Èí-
òåëëåêòà ïðîðàíæèðîâàòü àêòèâû ïî îïðåäåëåííîìó ïðèçíàêó. Íàïðèìåð,
íåîáõîäèìî ðàñïîëîæèòü êîìïàíèè, ïðîâîäÿùèå ICO â áëèæàéøèé ìåñÿö
ïî ñòåïåíè èõ âåðîÿòíîãî óñïåõà èëè äîâåðèÿ ê íèì. Êàæäûé ôîðêàñòåð
ïîëó÷àåò 100 áàëëîâ è ñëåäóþùèé ñïèñîê ïëàíèðóåìûõ ICO â òåêóùåì
ìåñÿöå, íàïðèìåð:

AEternity

Bancor

Civic

Cofound.it

Monaco

OmiseGO

SONM

Status

Çàòåì ôîðêàñòåðó íåîáõîäèìî ïðîðàíæèðîâàòü ïðåäëîæåííûå ICO ïî
ñòåïåíè ïðåäïîëàãàåìîãî óñïåõà (âûðàæàåìîãî, íàïðèìåð, â ðîñòå öåíû
òîêåíà çà îïðåäåëåííûé ïðîìåæóòîê âðåìåíè), ëèáî ïî ëè÷íîìó äîâåðèþ
ê íèì. Äëÿ ýòîãî îí ðàñïðåäåëÿåò ìåæäó íèìè ñâîè 100 áàëëîâ â ëþáîé
ïðîïîðöèè: ÷åì áîëüøå áàëëîâ îí îòäàåò êàêîìó-ëèáî ICO, òåì â áîëü-
øèé óñïåõ ýòîãî ICO îí âåðèò. Èñêóññòâåííûé èíòåëëåêò çàòåì àãðåãèðóåò
áàëëû îò âñåõ ôîðêàñòåðîâ è îïðåäåëÿåò êàêèå ICO áóäóò íàèáîëåå óñïåø-
íûìè. Òåñòû, ïðîâåäåííûå äëÿ ôîíäîâîãî ðûíêà â íîÿáðå 2016 ãîäà (ãäå
òðåáîâàëîñü ïðîðàíæèðîâàòü àêöèè äåñÿòêîâ êîìïàíèé íà ïðåäìåò ðîñòà
èõ öåí â áëèæàéøóþ íåäåëþ), ïîêàçàëè ñîñòîÿòåëüíîñòü äàííûõ ñèãíàëîâ
êàê â êà÷åñòâå ñàìîñòîÿòåëüíîãî èíäèêàòîðà, òàê è â êà÷åñòâå îäíîãî èç
èíäèêàòîðîâ ïîääåðæêè ïðè ñîâåðøåíèè èíâåñòèöèîííûõ ðåøåíèé. Åùå
îäíèì èç ïåðñïåêòèâíûõ íàïðàâëåíèé íàøèõ èññëåäîâàíèé ÿâëÿþòñÿ ñèã-
íàëû, â êîòîðûõ ôîðêàñòåðàì íåîáõîäèìî óêàçàòü äàòó â îòâåòå íà âîïðîñ.
Ê ïðèìåðó, íàñ èíòåðåñóåò ïîäîáíîå ñîáûòèå:

"Êîãäà, ïî âàøåìó ìíåíèþ, ëþáàÿ ñòðàíà èç G20 âûïó-
ñòèò íàöèîíàëüíóþ êðèïòîâàëþòó?"

Èëè:

"Êàêîãî ÷èñëà öåíà Ethereum ïðîáüåò $1000?"

Îòâåòîì íà ïîäîáíûå âîïðîñû ñî ñòîðîíû ôîðêàñòåðà áóäåò äàòà, íà-
ïðèìåð 2018-06-15, à Èñêóññòâåííûé Èíòåëëåêò, â ñâîþ î÷åðåäü, àãðåãèðóåò
âñå ïðîãíîçû ôîðêàñòåðîâ â åäèíûé ñèãíàë.

6.5 Ïëàíèðóåìûå íîâûå àíàëèòè÷åñêèå ïðîäóêòû

Ïðîâåäåííûå íàìè ýêñïåðèìåíòû è íàðàáîòêè íàøèõ êîëëåã, èçó÷àþùèå
ðàçëè÷íûå àñïåêòû ðàáîòû êîëëåêòèâíîãî èíòåëëåêòà, ïîçâîëÿò íàì ñî-
çäàòü ñëåäóþùèé íàáîð àíàëèòè÷åñêèõ ïðîäóêòîâ äëÿ èõ èíòåãðàöèè â
îáùóþ èíôðàñòðóêòóðó ïî óïðàâëåíèþ êàïèòàëîì:

- îöåíêà ñèëû è âëèÿíèÿ íîâîñòåé íà ðûíêàõ. Ôîðêàñòåðàì ïðåäëàãàåò-
ñÿ N ïîòåíöèàëüíûõ èíôîïîâîäîâ èëè ñîáûòèé, êîòîðûå ïðîèçîéäóò
â áóäóùåì, è òðåáóåòñÿ îöåíèòü íàïðàâëåíèå äâèæåíèÿ (ïðèâåäåò ýòî
ê ðîñòó èëè ê ïàäåíèþ öåíû àêòèâà) â ñëó÷àå ðåàëèçàöèè ñîáûòèÿ, à
òàêæå ñèëó ýòîãî äâèæåíèÿ;
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- îáúåäèíåíèå ôîðêàñòåðîâ â öåíòðàëèçîâàííûå ãðóïïû (â çàâèñèìî-
ñòè îò ïîïàäàíèÿ â òîò èëè èíîé êëàñòåð ïî òî÷íîñòè ïðîãíîçîâ) è
ñâÿçü óæå ýòèõ ãðóïï â äåöåíòðàëèçîâàííóþ ñòðóêòóðó (ôîðêàñòåðû
â ãðóïïå êîëëåêòèâíî äåëàþò ïðîãíîçû, êîòîðûå çàòåì àãðåãèðóþòñÿ
Èñêóññòâåííûì Èíòåëëåêòîì ìåæäó ðàçíûìè ãðóïïàìè äëÿ ñîçäàíèÿ
ðàçëè÷íûõ äàòà-ñåòîâ è òîðãîâûõ ñèãíàëîâ);

- äîñòóï ê àíàëèòèêå îò ñóïåðôîðêàñòåðîâ (ñèãíàëû èñêëþ÷èòåëüíî
îò ôîðêàñòåðîâ, íàõîäÿùèõñÿ â òîï-2% ðåéòèíãà; êàíàëû äëÿ ïðÿ-
ìîãî îáùåíèÿ ñ ñóïåðôîðêàñòåðàìè ïî èíòåðåñóþùåé êàòåãîðèè, ê
ïðèìåðó äîëãîñðî÷íàÿ àíàëèòèêà Bitcoin è ò.ä.);

- àíàëèç ñóùåñòâóþùåãî èíâåñòèöèîííîãî ïîðòôåëÿ êîíêðåòíîãî òðåé-
äåðà êîëëåêòèâíûì èíòåëëåêòîì;

- òåðìàëüíàÿ ãåîãðàôè÷åñêàÿ êàðòà ðûíêà, ïî îæèäàíèþ ðîñòà/ïàäåíèÿ
öåíû îïðåäåëåííîãî àêòèâà. Òàêàÿ êàðòà ñîñòàâëÿåòñÿ íà îñíîâå ïðî-
ãíîçîâ ôîðêàñòåðîâ èç ðàçíûõ ðåãèîíîâ. Íàïðèìåð, â ñâîåé ñîâîêóï-
íîñòè, ïîëüçîâàòåëè èç ÑØÀ îæèäàþò 40% ðîñò Bitcoin â òå÷åíèå
ñëåäóþùåãî êâàðòàëà, èç Êèòàÿ - 80% à èç Ãåðìàíèè ëèøü 5%-íûé
ðîñò. Òàêèì îáðàçîì, íà êàðòå áóäåò íàãëÿäíî ïðåäñòàâëåíî ðàñïðå-
äåëåíèå îæèäàíèé ïî ðîñòó/ïàäåíèþ ðàçëè÷íûõ àêòèâîâ.

6.6 Ïóáëè÷íûé ýêñïåðèìåíò ñ Ìîñêîâñêîé Áèðæåé

Â ÿíâàðå 2017 ãîäà ìû çàïóñòèëè ïóáëè÷íûé ýêñïåðèìåíò ñ Ìîñêîâñêîé
Áèðæåé (MOEX), îäíîé èç êðóïíåéøèõ áèðæ â Åâðîïå. Ìîñêîâñêàÿ Áèðæà
- îäíà èç äåñÿòè êðóïíåéøèõ ìèðîâûõ ïëîùàäîê ïî òîðãîâëå äåðèâàòèâà-
ìè.

*Ñîãëàñíî ìåñÿ÷íîìó îò÷åòó Âñåìèðíîé Ôåäåðàöèè Áèðæè (World Fede-
ration of Exchanges monthly report statistics).

Â äàííîì ýêñïåðèìåíòå ìû ïðîâîäèëè ñäåëêè, èñïîëüçóÿ ñèíåðãèþ èñ-
êóññòâåííîãî èíòåëëåêòà è êîëëåêòèâíîãî èíòåëëåêòà ëþäåé ñ ðàçëè÷íûì
ïðîôåññèîíàëüíûì îïûòîì, îáúåäèíåííûõ îäíîé îáùåé öåëüþ è èìåÿ ïðè
ýòîì ëè÷íóþ ìîòèâàöèþ. Äëÿ ýòîãî ýêñïåðèìåíòà ìû ñîáðàëè íîâóþ âû-
áîðêó èç 925 íåñâÿçàííûõ ìåæäó ñîáîé ëþäåé: 40% èç ó÷àñòíèêîâ íèêîãäà
ïðåæäå íå òîðãîâàëè íà áèðæå, òîãäà êàê 60% îáëàäàëè ðàçëè÷íûì îïû-
òîì â èíâåñòèðîâàíèè.

Åæåäíåâíî (çà èñêëþ÷åíèåì âûõîäíûõ è ïðàçäíèêîâ), â òå÷åíèå òðåõ
íåäåëü ìû ïîëó÷àëè óðîâíè ìèíèìóìà è ìàêñèìóìà (25,000 ïðîãíîçîâ) îò
íàøèõ ôîðêàñòåðîâ äëÿ ÷åòûðåõ ôèíàíñîâûõ èíñòðóìåíòîâ: ôüþ÷åðñà íà
êóðñ USD/RUB, ôüþ÷åðñà íà íåôòü Brent, ôüþ÷åðñà íà ñåðåáðî è ôüþ-
÷åðñà íà çîëîòî. Ïîñëå ïîëó÷åíèÿ ïðîãíîçîâ, ðîáîò àãðåãèðîâàë èõ â ñèã-
íàëû (âêëþ÷àÿ óðîâåíü âõîäà, ñòîï-ëîññ è òåéê-ïðîôèò) è ìîäåëèðîâàë
ñäåëêè. Â ñèëó òîãî, ÷òî ýêñïåðèìåíò áûë ïóáëè÷íûì, ìû îòêðûòî ïèñàëè
âñå óðîâíè âõîäà â ïóáëè÷íîì êàíàëå ìåññåíäæåðà Telegram êàæäûé äåíü
ïåðåä îòêðûòèåì ðûíêà. Â õîäå ýòîãî ýêñïåðèìåíòà, íà îñíîâå ïîëó÷åííûõ
ïðîãíîçîâ ðîáîò Cindicator ñìîäåëèðîâàë 57 ñäåëîê, èç íèõ 36 áûëè ïðè-
áûëüíûìè. Ïðîâåäåííûå ñäåëêè ïðîäåìîíñòðèðîâàëè äîõîäíîñòü â 3.0% çà
29 äíåé, ÷òî ðàâíÿåòñÿ äîõîäíîñòè â 26% ãîäîâûõ. Ðåçóëüòàò äàííîãî ïè-
ëîòà ïðåêðàñíî ïîêàçàë ðàáîòîñïîñîáíîñòü ýêîñèñòåìû Ãèáðèäíîãî Èíòåë-
ëåêòà äàæå íà íåîáó÷åííîé (äëÿ èñïîëüçóåìûõ íàìè ìîäåëåé ìàøèííîãî
îáó÷åíèÿ) âûáîðêå ôîðêàñòåðîâ.
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Ðèñ. 8: Îáùàÿ ïðèáûëü, ïóáëè÷íûé ýêñïåðèìåíò ñ Ìîñêîâñêîé áèðæåé, ñ
2017-01-19 ïî 2017-03-14

Ðèñ. 9: Ñèãíàëû íà âõîä è âûõîä äëÿ ôüþ÷åðñà íà êóðñ Äîëëàð-Ðóáëü,
03.01.2017

Ðèñ. 10: Ñèãíàëû íà âõîä è âûõîä äëÿ ôüþ÷åðñà íà íåôòü Brent íà Ìîñ-
êîâñêîé áèðæå, 02.27.2017

Ðèñ. 11: Ñèãíàëû íà âõîä è âûõîä äëÿ ôüþ÷åðñà íà çîëîòî íà Ìîñêîâñêîé
áèðæå, 03.10.2017

Ñòàòüÿ ïî ðåçóëüòàòàì ïóáëè÷íîãî ýêñïåðèìåíòà ñ Ìîñáèðæåé íà ñàéòå
Ìîñêîâñêîé áèðæè.

Ñäåëêè, ïðîâåäåííûå â õîäå ïóáëè÷íîãî ýêñïåðèìåíòà.
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7 Êîìàíäà

7.1 Êîìàíäà è êîìïåòåíöèè

Êîìàíäà Cindicator ñîçäàíà â ñèíåðãèè åäèíîìûøëåííèêîâ ñ ðàçëè÷íûìè
êîìïåòåíöèÿìè. 85% ÷ëåíîâ êîìàíäû � ýòî âûïóñêíèêè òîïîâûõ òåõíè÷å-
ñêèõ è ìàòåìàòè÷åñêèõ ÂÓÇîâ.

Â 2014 ãîäó ó Ìèõàèëà Áðóñîâà ðîäèëàñü èäåÿ ñîçäàíèÿ ïðèëîæåíèÿ, â
êîòîðîì ïîëüçîâàòåëÿì ìîæíî áûëî ñîçäàâàòü ðàçëè÷íûå ôèíàíñîâûå, ïî-
ëèòè÷åñêèå è ñïîðòèâíûå ïðîãíîçû, ñîðåâíóÿñü äðóã ñ äðóãîì. Èäåÿ èçó÷å-
íèÿ êîëëåêòèâíîãî ðàçóìà è äàííûõ, ãåíåðèðóåìûõ áîëüøèì êîëè÷åñòâîì
ðàçíîðîäíûõ èíäèâèäóóìîâ ëåæàëà â ïîëå åãî ïðîôåññèîíàëüíîé äåÿòåëü-
íîñòè åùå ñ 2010. Áóäó÷è îäíèì èç îñíîâàòåëåé ñòàðòàïà Wobot (ñåðâèñ
àâòîìàòè÷åñêîãî ìîíèòîðèíãà è àíàëèçà äàííûõ, ãåíåðèðóåìûõ ïîëüçîâà-
òåëÿìè â ñîöèàëüíûõ ñåòÿõ), c 2010 ïî 2013 ãîäà Ìèõàèë èçó÷àë êîððåëÿ-
öèè èíôîðìàöèîííîãî ôîíà áîëüøåãî ÷èñëà óïîìèíàíèé, ïóáëèêóåìûõ â
èíòåðíåòå, ñ ðàçíîé ýìîöèîíàëüíîé îêðàñêîé ñ ðåàëüíîñòüþ.

Â 2015 ãîäó Ìèõàèë, ñîáðàâ íåîáõîäèìóþ ñóììó èíâåñòèöèé äëÿ ñòàðòà,
ïðèãëàñèë ñâîèõ áóäóùèõ ïàðòíåðîâ, Þðèé Ëîáûíöåâ è Àðòåìà Áàðàíîâà,
ïðèñîåäèíèòüñÿ ê íåìó è ïîëíîñòüþ ïîãðóçèòüñÿ â èçó÷åíèå òåìû êîëëåê-
òèâíîãî èíòåëëåêòà.

Þðèé Ëîáûíöåâ ñ ðàííåãî äåòñòâà çàíèìàåòñÿ êîìïüþòåðíûìè ñèñòå-
ìàìè, ïðîãðàììèðîâàíèåì êðóïíûõ èíôîðìàöèîííûõ ñèñòåì è â òî æå
âðåìÿ èññëåäîâàíèåì ôåíîìåíîâ èíòåëëåêòà, ðàçóìà è ñîçíàíèÿ. Â 2011 ãî-
äóÞðèé îñíîâûâàë ñâîé ïåðâûé òåõíîëîãè÷åñêèé áèçíåñ � ñòóäèþ Oumobile,
çàíèìàþùóþñÿ òåõíîëîãè÷åñêîé ðàçðàáîòêîé äëÿ ìîáèëüíûõ ñòàðòàïîâ.

Àðòåì Áàðàíîâ, ñîçäàë â 2012 ãîäó êîìïàíèþ ïî ðàçðàáîòêå digital ïðî-
äóêòîâ, âûðîñøåé èç ñàìîãî ïîïóëÿðíîãî ëîêàëüíîãî ïðèëîæåíèÿ â Ïåòåð-
áóðãå � "Most Have". ×óâñòâî ñòèëÿ, ëàêîíè÷íîñòè è óìåíèå èñïîëüçîâàòü
íîâûå òåõíîëîãèè â áóäíÿõ ñòàëè åãî îòëè÷èòåëüíîé ÷åðòîé. Ãàðìîíè÷íîå
ðàçâèòèå òðåáîâàëî ðîñòà è óêðåïëåíèÿ ïîçèöèè íà ðûíêå êîììåð÷åñêîé
ðàçðàáîòêè öèôðîâûõ ïðîäóêòîâ - ñ ýòîé öåëüþ â 2014 ãîäó ïðîèçîøëî
îáúåäèíåíèå ñ êîìàíäîé Þðèÿ.

Þðèé è Àðòåì â 2014 âìåñòå îñíîâàëè Íåéðî-Ëàáîðàòîðèþ Octabrain,
çàíèìàþùóþñÿ èíâåñòèðîâàíèåì è íàó÷íî-èññëåäîâàòåëüñêèìè ðàçðàáîò-
êàìè äëÿ ñòàðòàïîâ è èííîâàöèîííûõ ïðîåêòîâ, íåéðî-èíòåðôåéñàìè (Brain-
Computer Interfaces) è íåéðîñåòÿìè, è ñôîðìèðîâàëè êîìàíäó ðàçðàáîò÷è-
êîâ öèôðîâûõ ïðîäóêòîâ è íåéðî-ó÷åíûõ äëÿ èññëåäîâàíèÿ è ñîçäàíèÿ èí-
òåëëåêòóàëüíûõ ñèñòåì ÷åëîâåêî-ìàøèííîãî âçàèìîäåéñòâèÿ. Âìåñòå Ìè-
õàèë, Þðèé è Àðò¼ì îáúåäèíèëèñü â åäèíóþ êîìàíäó è íà÷àëè èçó÷åíèå
ñèñòåì êîëëåêòèâíîãî èíòåëëåêòà.

Ïîñëå âûïóñêà ïåðâîé âåðñèè ïëàòôîðìû â äåêàáðå 2015 áûëî ïîäòâåð-
æäåíî, ÷òî ñðåäè ñëó÷àéíîé ãðóïïû èíäèâèäóóìîâ ïðèñóòñòâóþò 2% ëþ-
äåé, î÷åíü òî÷íî ïðîãíîçèðóþùèõ îïðåäåë¼ííûå òèïû âîïðîñîâ (Ôèëèïï
Òåòëîê è Äåí Ãàðäíåð íàçâàëè èõ ñóïåðôîðêàñòåðàìè â ñâîåé íàó÷íîé ðà-
áîòå), è ñòàëî ÿñíî, ÷òî òî÷íîñòü ìóäðîñòè òîëïû ìîæíî ñóùåñòâåííî óñè-
ëèòü ñòàòèñòè÷åñêèì àíàëèçîì òî÷íîñòè ôîðêàñòåðîâ.

Òàê, â 2016 ãîäà êîìàíäà Cindicator íà÷àëà íàðàùèâàòü ýêñïåðòèçó
ïî Data Science è Machine Learning. Ñíà÷àëà ïðèñîåäèíèëñÿ Data-scientist
Àëåêñàíäð Ôðîëîâ, ôèçèê-ìàòåìàòèê, ïðåïîäàâàòåëü ìàòåìàòè÷åñêèõ ìå-
òîäîâ è áåêåíä ðàçðàáîò÷èê, è âïîñëåäñòâèè â 2016-2017 òåõíè÷åñêàÿ êî-
ìàíäà ñòàëà óñèëèâàòü âíóòðåííþþ ìàòåìàòè÷åñêóþ è äàòà-ñàéíñ ýêñïåð-
òèçó ïî îáðàáîòêå äàííûõ è ïîñòðîåíèþ ìîäåëåé èñêóññòâåííîãî èíòåëëåê-
òà.

Ïîñëå òîãî, êàê áûëî ïðèíÿòî ðåøåíèå ïðè ñîçäàíèè ýêîñèñòåìû ïîë-
íîñòüþ ñôîêóñèðîâàòüñÿ íà ôèíàíñîâóþ è èíâåñòèöèîííóþ âåðòèêàëü, ÷à-
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ñòüþ êîìàíäû ñòàëè Åêàòåðèíà è Íîäàðè - òðåéäåðû ñ îïûòîì óïðàâëåíèÿ
êðóïíûìè ïîçèöèÿìè, òîðãîâëè íà ãëîáàëüíûõ ôîíäîâûõ, ôüþ÷åðñíûõ,
âàëþòíûõ è êðèïòî-ðûíêàõ è îïûòîì ðàáîòû â ñôåðå ôèíàíñîâ áîëåå 10
ëåò. Èõ ðàçíîñòîðîííÿÿ ýêñïåðòèçà ïîçâîëÿåò èñêàòü íîâûå ïóòè ïðèìåíå-
íèÿ Ãèáðèäíîãî Èíòåëëåêòà â ðàçëè÷íûõ ñôåðàõ ôèíàíñîâûõ ðûíêàõ.

7.2 Òåêóùèå äîñòèæåíèÿ êîìïàíèè

Â äåêàáðå 2015 ãîäà áûë îñóùåñòâëåí ãëîáàëüíûé ðåëèç ïåðâîé âåðñèè
ïëàòôîðìû äëÿ iOS. Áûë äàí ñòàðò ñîçäàíèþ íåîáõîäèìîé ïî ðàçìåðó ñè-
ñòåìû êîëëåêòèâíîãî èíòåëëåêòà.

Â ÿíâàðå 2016 êîìàíäà ïîëó÷èëà ïðèãëàøåíèÿ â íåñêîëüêî ñòàðòàï-
àêñåëåðàòîðîâ è îñòàíîâèëàñü íà Starta Accelerator, ââèäó åãî ðàñïîëîæå-
íèÿ â ñàìîì öåíòðå ìèðîâîé ôèíàíñîâîé ñèñòåìû - Íüþ Éîðêå. Ïîñëå
óñïåøíîãî ïðîõîæäåíèÿ ïðîãðàììû àêñåëåðàöèè Cindicator ïðèâëåê ïðåä-
ïîñåâíîé ðàóíä âåí÷óðíûõ èíâåñòèöèé â ðàçìåðå $250,000.

Ñ èþíÿ ïî íîÿáðü 2016 ãîäà êîìàíäà ðàáîòàëà íàä ñîçäàíèåì ïåð-
âîãî êîìïëåêñà ìîäåëåé ìàøèííîãî îáó÷åíèÿ, ïðîäîëæåíèåì ñîâåðøåí-
ñòâîâàíèÿ ñèñòåìû êîëëåêòèâíîãî èíòåëëåêòà (íà äàííûé ìîìåíò êîëè÷å-
ñòâî ôîðêàñòåðîâ íà ïëàòôîðìå ïðåâûøàåò 8,000 ó÷àñòíèêîâ), ñîçäàíèåì
è ôîðâàðä-òåñòèðîâàíèåì ðàçëè÷íûõ òîðãîâûõ ñòðàòåãèé íà ôîíäîâîì è
âàëþòíîì ðûíêàõ. Ïðîìåæóòî÷íûå ðåçóëüòàòû ïîäòâåðäèëè ðÿä ãèïîòåç
è ïîêàçàëè èíòåðåñíûå ðåçóëüòàòû.

Â ÿíâàðå 2017 áûë çàïóùåí API òîðãîâûõ ñèãíàëîâ, êîòîðûé â òå÷åíèå
ñëåäóþùèõ ÷åòûðåõ ìåñÿöåâ ïîçâîëèë çàïóñòèòü òåñòîâûå èíòåãðàöèè ñ 11
õåäæ ôîíäàìè è 3 áàíêàìè. Ñ ýòîãî æå ìîìåíòà â ïëàòôîðìû áûëè äîáàâ-
ëåíû ïåðâûå êðèïòî-èíñòðóìåíòû è íà÷àëèñü âíóòðåííèå ýêñïåðèìåíòû è
ôîðâàðä-òåñòèðîâàíèÿ ïî íèì.

Òàêæå ñ íîÿáðÿ 2016 ãîäà ïî ìàðò 2017, Cindicator ó÷àñòâîâàë â ïåð-
âîì íàáîðå ôèíòåõ èíêóáàòîðà Ìîñêîâñêîé Áèðæè, â õîäå êîòîðîãî áûë
ïðèçíàí top-1 performing startup. Â õîäå ýòîé ïðîãðàììû êîìïàíèÿ áû-
ëà óäîñòîåíà òåõíîëîãè÷åñêèì ãðàíòîì îò Microsoft â ðàçìåðå $120,000 è
ñòàëà ó÷àñòíèêîì ïðîãðàììû ïîääåðæêè ñòàðòàïîâ Microsoft Bizspark. Â
àïðåëå-ìàå 2017 â õîäå ïîñåâíîãî âåí÷óðíîãî ðàóíäà êîìïàíèÿ ïðèâëåêëà
$200,000 îò ðÿäà ôèíòåõ-èíâåñòîðîâ.

8 Þðèäè÷åñêèå äåòàëè

8.1 Þðèäè÷åñêàÿ èíôîðìàöèÿ

Ïîäãîòîâêà ê ïðîäàæå òîêåíîâ Cindicator ïðîâîäèëàñü ñ ó÷åòîì âñåõ ñòàí-
äàðòîâ è ñ ïîíèìàíèåì âñåé îòâåñòâåííîñòè, âîçëîæåííîé íà íàøó êîì-
ïàíèþ. Ó÷èòûâàÿ íåîïðåäåëåííûé ñòàòóñ êðèïòîâàëþò è öèôðîâûõ òîêå-
íîâ â ðàçíûõ þðèñäèêöèÿõ, íàøà êîìïàíèÿ ïîòðàòèëà çíà÷èòåëüíîå êî-
ëè÷åñòâî âðåìåíè è ðåñóðñîâ íà àíàëèç ïðàâîâîãî ñòàòóñà áèçíåñ-ìîäåëè
Cindicator è òîêåíîâ CND â òåõ þðèñäèêöèÿõ, ãäå ìû ïëàíèðóåì îñóùåñòâ-
ëÿòü ñâîþ äåÿòåëüíîñòü. Â Ñîåäèíåííûõ Øòàòàõ Àìåðèêè ìû òåñíî ñî-
òðóäíè÷àëè ñ Velton Zegelman PC, þðèäè÷åñêîé ôèðìîé èç Êðåìíèåâîé
Äîëèíû, êîòîðàÿ àêòèâíî ïðåäñòàâëÿåò èíòåðåñû ëèö, ñâÿçàííûõ ñ áëîê-
÷åéíîì è êðèïòîâàëþòàìè. Â Ãèáðàëòàðå, ìû ðàáîòàåì ñ ISOLAS, âåäóùåé
è ñòàðåéøåé þðèäè÷åñêîé ôèðìîé â ñòðàíå.

Â ñâÿçè ñ íåîïðåäåëåííîñòüþ â ñèñòåìå ðåãóëèðîâàíèÿ íà ãëîáàëüíîì
óðîâíå, çàêîííîñòü ïëàòôîðìû ãèáðèäíîãî èíòåëëåêòà Cindicator, èëè ñïî-
ñîáíîñòü ñòðóêòóðèðîâàòü è ëèöåíçèðîâàòü áóäóùèé èíâåñòèöèîííûé ôîíä
íà îñíîâå íàøåé ïëàòôîðìû íå ìîãóò áûòü ãàðàíòèðîâàíû íàøåé êîìïà-
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íèåé â òîé èëè èíîé þðèñäèêöèè. Îäíàêî, íàøà êîìïàíèÿ áóäåò ñòðåìèòñÿ
ê îòêðûòîñòè è ãèáêîñòè â ñëó÷àå ëþáîãî íîðìàòèâíî-ïðàâîâîãî çàïðîñà
â íàøó ñòîðîíó.

8.2 Þðèäè÷åñêèé ñòàòóñ òîêåíîâ CND

Òîêåíû CND - ýòî òîêåíû, ñïåöèàëüíî ðàçðàáîòàííûå äëÿ ôóíêöèàëüíî-
ãî ïðèìåíåíèÿ íà ïëàòôîðìå ãèáðèäíîãî èíòåëëåêòà Cindicator. Òîêåíû
CND íå ÿâëÿþòñÿ öåííûìè áóìàãàìè. Òîêåíû íåëüçÿ âåðíóòü ïîñëå ïî-
êóïêè. Ìû íå ðåêîìåíäóåì ïîêóïàòü òîêåíû CND äëÿ èíâåñòèöèîííûõ
ñïåêóëÿöèé. Äëÿ ïîëó÷åíèÿ äîñòóïà ê ïëàòôîðìå ãèáðèäíîãî èíòåëëåêòà
Cindicator èñïîëüçóþòñÿ òîêåíû CND. Ñëåäóåò ó÷èòûâàòü, ÷òî âëàäåíèå
òîêåíàìè CND íå ïðèðàâíèâàåòñÿ ê âëàäåíèþ àêöèÿìè Vote, Inc. è/èëè
Cindicator Ltd (Ãèáðàëòàð), è äåðæàòåëè òîêåíîâ CND íå èìåþò ïðàâà
ñîáñòâåííîñòè, óïðàâëåíèÿ èëè êàêèõ-ëèáî äðóãèõ ïðàâ â ëþáîé èç ýòèõ
êîìïàíèé. Òîêåíû ïðîäàþòñÿ êàê öèôðîâîé àêòèâ, ïîäîáíî çàãðóæàåìîìó
ïðîãðàììíîìó îáåñïå÷åíèþ, öèôðîâîé ìóçûêå è èæå ñ íèìè. Ìû íå ðåêî-
ìåíäóåì ïîêóïàòü òîêåíû CND, åñëè ó âàñ íåò ïðåäøåñòâóþùåãî îïûòà ñ
êðèïòîãðàôè÷åñêèìè òîêåíàìè è ïðîãðàììíûì îáåñïå÷åíèåì, îñíîâàííûì
íà áëîê÷åéíå.

8.3 Þðèäè÷åñêèé ñòàòóñ êðàóäñîðñèíãîâûõ ïëàòôîðì
ïðîãíîçèðîâàíèÿ

Åäèíîé íîðìàòèâíîé áàçû, ïðèìåíèìîé ê êðàóäñîðñèíãîâûì ïëàòôîðìàì
ïðîãíîçèðîâàíèÿ, íåò. Â íåêîòîðûõ þðèñäèêöèÿõ ýòè ïðîäóêòû è óñëóãè
ðåãóëèðóþòñÿ íà îñíîâå ñóùåñòâóþùèõ ñèñòåì ðåãóëèðîâàíèÿ èãð è/èëè
ôèíàíñîâûõ óñëóã, â òî âðåìÿ êàê â äðóãèõ îíè îñòàþòñÿ íåðåãóëèðóåìû-
ìè. Ïåðåä âûáîðîì êîíêðåòíîé þðèñäèêöèè, ìû ïðîâåäåì þðèäè÷åñêèé
àíàëèç äåéñòâóþùèõ ðåãóëèðóþùèõ ïðàâèë â ýòîé þðèñäèêöèè. Â çàâèñè-
ìîñòè îò áðåìåíè íîðìàòèâíî-ïðàâîâîãî ñîîòâåòñòâèÿ è åãî ñòàäèé, íàøà
êîìïàíèÿ ëèáî ïðåäïðèìåò íåîáõîäèìûå øàãè äëÿ ïîëó÷åíèÿ ëþáûõ íåîá-
õîäèìûõ ëèöåíçèé è/èëè ðàçðåøåíèé â òàêîé þðèñäèêöèè, ëèáî îòêàæåòñÿ
îò ðàáîòû â òàêîé þðèñäèêöèè.

Äëÿ óäîáñòâà íàøèõ ïîëüçîâàòåëåé, Cindicator White Paper, âåá-ñàéò è
äðóãèå ñâÿçàííûå ñ íàøåé êîìïàíèåé äîêóìåíòû äîñòóïíû íà íåñêîëüêèõ
ÿçûêàõ. Â ñëó÷àå âîçíèêíîâåíèÿ ðàçíî÷òåíèé ìåæäó àíãëîÿçû÷íîé âåðñè-
åé è âåðñèåé íà äðóãîì èíîñòðàííîì ÿçûêå, àíãëîÿçû÷íàÿ âåðñèÿ ñ÷èòàåòñÿ
ýòàëîíîì.

9 Çàêëþ÷åíèå

Êîíå÷íîé öåëüþ Cindicator ÿâëÿåòñÿ ñîçäàíèå äåöåíòðàëèçîâàííîé èíòåë-
ëåêòóàëüíîé òåõíîëîãèè, ýôôåêòèâíî ðåàëèçóþùåé ïîòåíöèàë Ãèáðèäíîãî
Èíòåëëåêòà íà ïîëüçó âñåõ ó÷àñòíèêîâ ýêîñèñòåìû. Âñÿ ðàáîòà òåõíîëîãèè
â áóäóùåì ñòàíåò ïîëíîñòüþ àâòîìàòèçèðîâàíà: åäèíñòâåííûé íåîáõîäè-
ìûé ðåñóðñ äëÿ ôóíêöèîíèðîâàíèÿ � ìåíòàëüíûå èíâåñòèöèè àíàëèòèêîâ.

Â áóäóùåì, Ãèáðèäíûé Èíòåëëåêò áóäåò ïðèìåíÿòüñÿ íå òîëüêî íà ôè-
íàíñîâûõ è ýêîíîìè÷åñêèõ ðûíêàõ, íî è â èñêóññòâå, ïîëèòèêå ñïîðòå, áèç-
íåñå, òåõíîëîãèÿõ è íàóêå.

Cindicator Token Sale � ýòî îòëè÷íàÿ âîçìîæíîñòü ïðèñîåäèíèòüñÿ ê
ðàçâèòèþ ñèìáèîçà ðàçóìà ëþäåé è ìàøèí.
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10 Ðèñêè

THIS DOCUMENT DOES NOT CONSTITUTE AN OFFER TO SELL, AN
INVITATION TO INDUCE AN OFFER, OR A SOLICITATION OF AN
OFFER TO ACQUIRE SECURITIES. THIS DOCUMENT IS PROVIDED
FOR INFORMATIONAL PURPOSES ONLY AND DOES NOT CONSTITU-
TE INVESTMENT ADVICE.

THE SALE OF CND TOKENS CONSTITUTES THE SALE OF A LEGAL
SOFTWARE PRODUCT UNDER GIBRALTAR LAW. THIS PRODUCT SA-
LE IS CONDUCTED BY CINDICATOR LTD (GIBRALTAR), A GIBRALT-
AR PRIVATE LIMITED COMPANY, OPERATING UNDER GIBRALTAR
LAW. IT IS THE RESPONSIBILITY OF EACH POTENTIAL PURCHASER
OF CND TOKENS TODETERMINE IF THE PURCHASER CAN LEGALLY
PURCHASE CND TOKENS IN THE PURCHASER'S JURISDICTION AND
WHETHER THE PURCHASER CAN THEN RESELL THE CND TOKENS
TO ANOTHER PURCHASER IN ANY GIVEN JURISDICTION.
ALL POTENTIAL RISKS YOU CAN CHECK HERE.

OUR WHITE PAPER MAY CONTAIN ¾FORWARD LOOKING STATE-
MENTS¿ - THAT IS, STATEMENTS RELATED TO FUTURE, NOT PAST,
EVENTS. IN THIS CONTEXT, FORWARD-LOOKING STATEMENTS OF-
TEN ADDRESS OUR EXPECTED FUTURE BUSINESS AND FINANCIAL
PERFORMANCE, THE PERFORMANCE, AND ACCURACY OF CINDI-
CATOR HYBRID INTELLIGENCE PLATFORM, AND OFTEN CONTAIN
WORDS SUCH AS 'EXPECT', 'ANTICIPATE', 'INTEND', 'PLAN', 'BELIE-
VE', 'SEEK', 'SEE', 'WILL', 'WOULD', 'ESTIMATE', 'FORECAST' OR 'TA-
RGET'. SUCH FORWARD LOOKING STATEMENTS BY THEIR NATURE
ADDRESS MATTERS THAT ARE, TO DIFFERENT DEGREES, UNCERT-
AIN. WE CANNOTGUARANTEE THAT ANY FORWARD LOOKING STA-
TEMENTS, BACKTESTS OR EXPERIMENTS MADE BY US OR EXPEC-
TED RESULTS OF OPERATION OF CINDICATOR HYBRID INTELLIG-
ENCE PLATFORM WILL CORRELATE WITH THE ACTUAL FUTURE
FACTS OR RESULTS.

FOR THE CONVENIENCE OF OUR USERS, CINDICATOR WHITE
PAPER, WEBSITE AND OTHER RELATED DOCUMENTS ARE AVAIL-
ABLE IN A NUMBER OF LANGUAGES. IN THE EVENT THERE IS ANY
CONFLICT BETWEEN THE ENGLISH LANGUAGE VERSION AND A
FOREIGN LANGUAGE VERSION, THE ENGLISH LANGUAGE VERSION
SHALL GOVERN.
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